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Resumen

Aunque la definicién de movilidad social varia de estudio a estudio, se entiende como movilidad
social al proceso mediante el cual los individuos ascienden o descienden a lo largo de la jerarquia
social relativa. Desde un punto de vista socioldgico, la jerarquia social esta definida por las distintas
clases sociales u ocupacionales. En cambio, en la literatura economica, la jerarquia social se define
en términos de ingreso o salarios. Una de las formas en que la literatura econdmica analiza el
grado de movilidad social es a través de la transmision intergeneracional del ingreso. La presente
investigacion estima la elasticidad intergeneracional del ingreso en México empleando el método
de minimos cuadrados en dos etapas en dos muestras y un pseudopanel. La elasticidad estimada
estd entre 0.31 y 0.54 con el primer método y 0.60 con el segundo. Una elasticidad de 0.31 a
0.54 sugiere un grado de movilidad social mayor al de otros paises latinoamericanos para los
cuales existen estudios comparables. Empleando regresiones cuantil, no se encontré evidencia de la
presencia de restricciones de crédito. La magnitud de la elasticidad intergeneracional, junto con la
ausencia de restricciones de crédito podrian explicarse por la expansion de la cobertura educactiva
verificada en México en las tltimas décadas, que estaria obrando en favor de los individuos menos
habilidosos. En la aplicacién empirica realizada, la estimacion de la elasticidad intergeneracional
del ingreso mostro ser sensible a la edad de los individuos en la muestra, particularmente a la edad
de los hijos considerada. Se analiza el papel de la educacion en la transmision intergeneracional
del ingreso, mostrando que, como la teoria lo predice, la inversién en capital humano juega un
papel fundamental en la transmisioén de ingresos a los hijos. La evidencia sugiere que el efecto es
mayor en la parte alta de la distribucion condicional de ingresos, por lo que politicas encaminadas
a mejorar los indicadores educativos en los individuos menos habiles contribuirfan a reducir la

desigualdad.
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Introduccion: importancia del estudio de la

movilidad social

Aunque la definicién de movilidad social varia de estudio a estudio, se entiende como movilidad
social al proceso mediante el cual los individuos ascienden o descienden a lo largo de la jerarquia
social relativa. Desde un punto de vista socioldgico, la jerarquia social esta definida por las distin-
tas clases sociales u ocupacionales. En cambio, en la literatura econdmica, la jerarquia social se
define en términos de ingreso o salarios. Para Behrman (2000), “movilidad social” es usada por
los cientificos para referirse a los movimientos de agentes especificos entre periodos en términos
de indicadores de estatus socioecondmico. La idea general que el concepto conlleva es la depen-
dencia de las condiciones iniaicales de los logros o resultados alcanzados por los individuos a lo
largo de sus vidas (como el ingreso, la educacion, la habilidad, entre otros) y la persistencia de

caracteristicas socioeconomicas de una generacion a otra.

Para analizar el grado de movilidad social es necesario tener alguna medida de la desigualdad social
para poder relacionar un cambio en dicha medida con movimientos a lo largo de la distribucién de
la jerarquia social. La literatura de movilidad intergeneracional del ingreso estudia en qué grado los
niveles de ingreso son transmitidos de una generacion a la siguiente. Con la metodologia empleada
en esta literatura se estima la elasticidad intergeneracional del ingreso como un indicador de la
desigualdad de oportunidades en una sociedad. Los avances econométricos y de disponibilidad de
datos han permitido, principalmente para paises desarrollados, la estimacion cada vez més precisa

de este pardmetro.

El estudio de la desigualdad de ingresos en una sociedad es importante desde dos puntos de vista.



Desde el primero, un enfoque normativo con fundamentos filos6ficos y éticos, la desigualdad atenta
contra los conceptos de justicia y equidad que se supondrian deseables en una sociedad. No existen
razones por las cuales los individuos deban ser tratados diferentes en término de su acceso a los

recursos econdomicos.

La literatura reciente diferencia la desigualdad debida al esfuerzo de la desigualdad debida a las
circunstancias. Bajo este enfoque, la desigualdad que obedece a diferentes niveles de esfuerzo
aplicado por los individuos en una tarea es tolerable, aunque no por ello deseable. Por otro lado, la
desigualdad que se explica por diferencias en circunstancias es siempre intolerable. Una situacion
en la que la riqueza de los padres y su acceso a recursos hace que los niflos comiencen sus vidas

en desiguales circunstancias no es posible de defender desde un punto de vista ético.

Desde un punto de vista positivo, la desigualdad tiene efectos funcionales negativos en un sistema
econdmico, por lo que la reduccién de la desigualdad es una condicidn necesaria para mejorar las
condiciones generales de produccion y consumo de una economia. Entre los efectos funcionales
que se reconocen en la literatura a nivel tedrico se encuentran los efectos sobre el crecimiento
econdmico, sobre la tasa de ahorro, sobre la politica redistributiva, sobre la composicién de la
demanda, sobre el mercado de capitales y sobre las restricciones crediticias, por mencionar al-

gunos.

De hecho, algunos autores consideran que uno de los resultados positivos de las reformas econémi-
cas orientadas a promover una economia de mercado, como la apertura financiera y comercial, la
desestatizacion de la economia y el libre mercado de factores de la produccion, es una constante
expansion de las oportunidades de movilidad social para la poblacion (Cortés y Escobar (2005),

Featherman et al. (1975)).

A pesar de la caida significativa en los ultimos 10 afios, la desigualdad del ingreso y los niveles de
pobreza en México son los mds altos entre los paises de la OCDE: una y media veces mayores que
en un pais tipico de la OCDE y dos veces mayores que un pais de baja desigualdad como Dinamar-
ca (Organisation for Economic Co-operation and Development (2009)). Incluso en el contexto de
América Latina, la region méas desigual del mundo, México presenta niveles de desigualdad, me-

didos por el coeficiente de Gini, mayores que los de Uruguay, Venezuela, Argentina, Costa Rica,



El Salvador y Peru (Programa de las Naciones Unidas para el Desarrollo (2010)).

En un pais con altos niveles de desigualdad y pobreza, el anédlisis de la transmision intergenera-
cional y la influencia de la educacion en la correlacion de ingresos entre generaciones son utiles en
si mismos y por sus implicaciones de politica, pues si la educacion resulta influir poco en la trans-
mision del ingresos, el gasto educativo no estaria justificado desde el punto de vista redistributivo.
Ademas, al analizar la influencia de la educacion en distintos puntos de la distribuciéon condicional
de ingresos es posible identificar el tipo de familias en las que la educacion juega un papel mas

importante en la transmision de ingresos.

El presente trabajo es el primero para México que estudia la movilidad social a través de la trans-
mision intergeneracioal del ingreso, y en particular, el primero que emplea el método de minimos
cuadrados en dos etapas en dos muestras (popular en la literatura de transmision del ingreso pero
que demanda datos no siempre disponibles) para estimar la elasticidad intergeneracional del ingre-
so, por lo que sus resultados son comparables con los obtenidos para otros paises, en estudios que

emplean una metodologia similar.






Capitulo 1

L.a medicion de la transmision

intergeneracional del ingreso

1.1. Estudios con datos en panel

La forma mds comun de obtener una medida del grado en que el estatus econdémico se transmite
de una generacion a otra es estimar la elasticidad intergeneracional del ingreso (popularizado en la
literatura simplemente como (), empleando el método de minimos cuadrados ordinarios (MCO)
para estimar una regresion de una medida logaritmica del ingreso de largo plazo de un grupo
de individuos identificados como “hijos” en funcién de una medida logaritmica de sus padres,
controlando con un polinomio de edad de ambos, padres e hijos. La interpretacion de la elasticidad
intergeneracional, por ejemplo de 5 =0.33 es que si un padre excede la media del ingreso de
su cohorte en 30 %, entonces el modelo predice que su hijo excederd la media de ingresos de su

cohorte en 10 %=0.33*30 %.

La disponibilidad de datos en panel para paises desarrollados permite observar en un punto del
tiempo a los padres (por ejemplo, observar a un padre en 1970 a la edad de 30 afios con un hijo
recién nacido) y luego observar a su hijo varios afios después (observar al hijo en 2010 cuando

el padre tiene ya 70 afios y el hijo estd en la edad mas productiva de su vida). Esta estrategia ha
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permitido la estimacion de 3 en los trabajos de Solon (1992, Estados Unidos, 5 =0.53), Dearden et
al. (1997, Inglaterra, 5 =0.58), Couch y Dunn (1997, Alemania, S =0.11), Osterbacka (2001, Fin-
landia, 8 =0.15) y Lillard y Kilburn (Malasia, 1995, 3 =0.13). Solon (2002) realiza una revision

mas amplia de los estudios de transmision intergeneracional del ingreso.

La forma de estimacion, que parece simple en primera instancia, presenta al menos tres complica-

ciones:

= Que la estimacién de la elasticidad implica la estimacién por MCO de una regresion que
incluye los ingresos de largo plazo de padres e hijos. Sin embargo, las fuentes de informacién
empleadas en la literatura (encuestas o censos) contienen la informacion sobre los ingresos

que reportan los encuestados en un momento del tiempo.

= Que los datos en forma de panel, sin embargo, no estdn disponibles para la mayoria de los
paises en vias de desarrollo, por lo que se requieren otras estrategias para la estimacion del

grado de persistencia de ingresos entre generaciones, empleando datos de seccion cruzada.

= Que los estudios con datos de panel o seccion cruzada estiman la elasticidad intergenera-
cional tomando padres entre 30 y 50 afios aproximadamente, € hijos entre 25 y 40 afios (los
rangos varian de estudio a estudio). Sin embargo, como se mostrard mas adelante, la edad en
que se eligen a los individuos para la estimacion de [ determinan de manera importante la

magnitud del estimador

Las implicaciones de estos puntos son abordadas con detalle en la presente investigacion.

1.2. Estudios con datos en seccion cruzada

La carencia de datos en forma de panel en los paises en desarrollo supone que es imposible la esti-
macion de la elasticidad intergeneracional. Sin embargo, haciendo uso de los desarrollos tedricos
de Angrist y Krueger (1992) y Arellano y Meghir (1992), es posible emplear datos de dos sec-
ciones cruzadas para estimar el ingreso de unos “padres sintéticos” a partir de la informacién que

los hijos reportan sobre la educacion y ocupacién de sus padres en su infancia. Estos autores, de



manera independiente, muestran las condiciones bajo las cuales es consistente la estimacion por el

método de variables instrumentales en dos muestras (VI2ZM).

En el contexto de movilidad social, el método de minimos cuadrados en dos etapas en dos muestras
(MC2E2M), que se basa en los supuestos de VI2M, ha sido empleado por diversos autores para
estimar 3 empleando dos fuentes de informacién distinta. La estrategia es encontrar una encuesta
reciente que contenga informacion sobre el ingreso de los hijos y en la que éstos reporten el nivel
de educacion de sus padres (y quizds alguna otra variable, como la ocupacién laboral) para instru-
mentar el ingreso de los padres. Este procedimiento ha sido empleado en paises de muy diversos
niveles de ingreso, y recientemente se han obtenido estimaciones para paises latinoamericanos. El
método de MC2E2M ha permitido salvar el obstaculo de la disponibilidad de datos en panel en los
trabajos de Bjorklund y Jantt (1997, Suecia, § =0.28), Dunn (2007, Brasil, § =0.68), Nunez y Mi-
randa (2010, Chile, 5 =0.57), Grawe (2001, Nepal,  =0.44) y Grawe (2001, Pakistan, 5 =0.46),

entre otros.

1.3. Otros enfoques en la literatura

Recientemente, la literatura de transmision intergeneracional ha mejorado considerablemente sus
métodos para obtener mejores estimadores de la elasticidad intergeneracional del ingreso e incluso
de otras caracteristicas familiares como la educacién o la habilidad, cuando se dispone de los
datos. Asi mismo, se han explorado extensiones a la estimacion de la 3 intergeneracional, como la

presencia de restricciones de crédito y los canales de transmision intergeneracional

El empleo de pseudopéneles ha permitido salvar el obstaculo que representa la ausencia de datos
de panel en paises en desarrollo. Introducidos por Deaton (1985) esta metodologia permite seguir
cohortes en vez de individuos a lo largo del tiempo. Dunn (2007) emplea un pseudopanel para
estimar la elasticidad intergeneracional del ingreso en Brasil, obteniendo un 5=0.86. Cuesta et al.
(2007) emplean pseudopaneles en un estudio para 14 paises de América Latina, mostrando que la

region se caracteriza por ser inmovil en términos de ingreso y pobreza.

Las restricciones de crédito podria explicar la baja movilidad social. Andrade et al. (2003) evaldan



la presencia de restricciones de crédito explorando no linealidades en la relacion empirica entre el
igreso del padre y el ingreso del hijo, y examinando el grado de persistencia en distintos puntos
de la distribucion del ingreso del hijo condicional al ingreso del padre, para el caso de Brasil.
Sus resultados sugieren que restricciones de crédito explican la baja movilidad social, pues los
padres de los hijos en la parte superior de la distribucion de ingresos se encuentran restringidos
para afrontar el nivel de inversién 6ptimo. Esto sucede porque los hijos en la parte superior de la
distribucion de ingresos, condicional al ingreso del padre, son los hijos mas habilidosos, por lo
que requieren un nivel eficiente de inversion en captal humano més alto que el de los individuos
en la parte inferior de la distribucién. En el mismo sentido, Grawe (2001) descarta la presencia de
restricciones de crédito para Estados Unidos. Un énfasis en el grado de persistencia se encuentra
en el trabajo de Eide y Showalter (1999), quienes ademas examinan el papel de la educacion en

distintos puntos de la distribucién condicional de ingresos.

Ademas de los arriba mencionados, otros enfoques en la literatura emplean matrices de transicion,
regresiones de rango, microsimulaciones, entre otras técnicas. Una revision sobre estas formas
alternativas de analizar la movilidad intergeneracional se encuentra en los trabajos de Azevedo y

Bouilon (2009) y Black y Devereux (2010).



Capitulo 2

Marco teodrico

2.1. Modelo basico de Becker y Tomes

En su influyente articulo, Becker y Tomes (1979) formalizan el mecanismo a través del cual la
riqueza de los padres influye en los ingresos de los hijos. El modelo de Becker y Tomes es el
modelo estandar usado para analizar la transmision de la desigualdad y la asignacion de recursos
dentro de la familia. En el modelo, los padres transmiten sus dotaciones a los hijos sin costo. Las
dotaciones incluyen habilidad, apariencia fisica, actitudes, conexiones familiares y, en general,

todos los rasgos genéticos y culturales que afectan los ingresos de los hijos (Gaviria (2002)).

El modelo de Becker y Tomes asume una familia formada por un padre y un hijo. Sean y; y
¢; los ingresos y consumo de largo plazo del padre y I;,; la inversiéon en el momento ¢ en la
capacidad del hijo para obtener ingresos en ¢ + 1. Por tanto, la restriccion presupuestaria de los
padres es y; = c¢; + I;1. Los ingresos del hijo dependen de la inversion que realicen en ellos
los padres de acuerdo a la ecuacién y;.1 = (1 + r)I;41 + Ayyq, donde r es la tasa de retorno
de la inversion en capital humano y A;,; son todos los demas determinantes del ingreso del hijo
distintos a la inversién en capital humano. A su vez, A; ;1 = a;+1 + w411, donde a;,q representa
la dotacion del hijo de capacidades para obtener ingresos (conexiones familiares, habilidad, raza,
herencia genética y cultura familiar) y u;;; es la suerte del hijo en el mercado. Se supone que

u; no estd correlacionado con y; ni con a;41. La dotacion del hijo depende positivamente de la

9
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dotacion del padre y evoluciona como un proceso autorregresivo de orden 1, a;.1 = da; + wyyq

cond € [0,1) y w4 siendo un ruido blanco.

En ¢, cuando los padres conocen la dotacién de sus hijos y su suerte de mercado, resuelve su

problema de maximizacién de utilidad:

max (1 — ) loge; + flogyiq
S.a. ¢ =y — L

Ypr1 = (L4+r) iy + Ay

cuya soluciénes Iy, = Sy, — at+1 Manipulando algebraicamente esta condicion e ignorando

1+r
la posibilidad de que los hijos hereden parte de la dotacién de sus padres (6 = 0) o suponiendo
que no existe varianza en las dotaciones (varfa;;1] = 0), se obtiene la siguiente ecuacion, que
relaciona el ingreso de largo plazo del hijo con el ingreso de largo plazo del padre y un término de

€Iror.

Yer1 = (1+7) By + €11

donde € = Swyyq + Bug1 sid =0y €41 = Pugyq sivarfa1] = 0 (ver Solon (1999) para mayor

detalle en la derivacion).

Tomando en cuenta este resultado, la literatura de transmision intergeneracional del ingreso, comen-
zando con los trabajos de Solon (1992) y Zimmerman (1992), se basa en anélisis de la conocida

regresion de Galton-Becker-Solon:

yg = a+ Byp +ug 2.1
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donde yy es el logaritmo del ingreso de largo plazo del hijo y yp es el logaritmo del ingreso de
largo plazo del padre. Una [ cercana a cero implica una menor asociacion entre el ingreso del

padre y el ingreso del hijo y por tanto un mayor grado de movilidad social.

2.2. Un modelo con restricciones de crédito

La presencia de restricciones de crédito para la inversion en capital humano estd documentada en
diversos estudios para paises en desarrollo. Kremer et al. (2003) reporta los resultados de un ex-
perimento en las zonas rurales de Kenya en el que organizaciones no gubernamentales proveyeron
uniformes, libros de texto y otros articulos, encontrando una caida sustancial en la desercion es-
colar. En México, Schultz (2004) provee evidencia de que el programa de transferencias condi-
cionadas PROGRESA increment6 en 3.4 % la tasa de matriculaciéon. Aunque es posible que estos
incrementos se deban a una alta sensibilidad de los indicadores a las tasas de retorno, Banerjee y

Duflo (2003) argumenta que estos hechos son consistentes con restricciones de crédito.

Diversos estudios han analizado el papel de las restricciones de crédito como determinantes del
grado de persistencia del ingreso entre generaciones (ver por ejemplo Andrade et al. (2003) y
Grawe (2001)). La idea es que las restricciones de crédito pueden incrementar esa persistencia si
la inversion en los hijos en las familias con restriccion depende de los ingresos familiares, creando
un vinculo entre los ingresos del padre y el hijo, adicional al vinculo existente s6lo por la trans-
mision de habilidad. En seguida se presenta un modelo sencillo que tiene implicaciones sobre las

restricciones de crédito.

Para este andlisis se supone una familia que vive por dos generaciones, compuesta por un padre y
un hijo. El ingreso laboral del padre es una funcién de su dotacién de habilidad y su escolaridad y
se denota como w(ap, sp). El padre tiene acceso a activos financieros x p. Cada padre maximiza su
utilidad, que depende del consumo propio y del hijo, cp y ¢y respectivamente. El ingreso laboral
del padre y sus activos financieros se distribuyen entre consumo propio e inversion en su hijo. La
inversion en el hijo se realiza en capital humano (escolaridad), sy o en activos fisicos, xy, que

ganan un interés 7. El ingreso total del hijo estard dado por el salario que obtiene en el mercado
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(que dependen de su habilidad ay y la inversion que su padre realizé en €l de capital humano
sy) y por el rendimiento del activo fisico, (1 4+ r)zs. Entonces, el problema que resuelve el padre

€S

max U(Cp,Ch)
s.a. cp+ sy +xyg =wlap,sp) +xp
cy =w(ay,sy)+ (1+r)ey

La intuicion de que z; > 0 es que los padres no pueden endeudarse para financiar las inversiones
de capital de sus hijos. Como sefialan Banerjee y Duflo (2005), la inversion en capital humano es
el arquetipo de inversidon que no puede ser colateralizada y que por tanto es dificil pedir prestado

contra ella. Para algunas familias, sin embargo, la restricciéon xy > 0 no es operativa.

Asumiendo rendimientos decrecientes de la educacién (% < 0), la condicién de optimalidad del

problema es:

ow(sy,ag)

=1+r
(95H

De la ecuacion anterior es posible resolver para el nivel eficiente de inversion en educacion en
funcion de la habilidad y la tasa de interés, hy = h(ay, ). Suponiendo que los individuos mas
habilidosos incrementan la productividad de la inversién en capital humano (% > (), entonces
los hijos con mayor habilidad recibirdn mayor inversion en capital humano que los hijos de menor

habilidad (% > 0).

El punto central del modelo es que la restriccion xy > 0 no es operativa para las familias sin

restriccion de crédito, en cuyo caso, los ingresos de los hijos no dependen directamente de los
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ingresos de los padres. Sin embargo, para algunas familias, la restriccion x g > 0 si es operativa,

por lo que la condicién de primer orden es:

ow(sy,am) )
VH A 4+
osy (1+7) gg{

donde ;. es el multiplicador de Lagrange asociado a la restriccién de crédito. Comparando las
condiciones de optimalidad para las familias con restriccion y para las familias sin restriccion,
el costo de oportunidad de invertir en educacién en el hijo para las primeras es mayor que para
las segundas, dado un mismo nivel de habilidad. Por tanto, las familias sin restriccion realizardn
mayores inversiones en educacién para sus hijos. Ademds, como (,?C—i depende del ingreso del
padre, el ingreso del hijo dependera del ingreso del padre entre las familias con restriccion (via el

nivel de capital humano que les es provisto).

La implicacion principal del modelo es que, si todos los individuos tienen la misma habilidad, en-
toces la transmision intergeneracional del ingreso deberd ser cero para las familias sin restriccion y
mayor que cero para las familias con restriccion. Entonces se observara una relacién empirica entre
el ingreso del padre y el ingreso del hijo atin para las familias sin restriccion si la habilidad es inob-
servable o no existe informacion para controlar por la habilidad. Para las familias con restriccion,
la relacién empirica entre el ingreso del padre y el ingreso del hijo ocurrira por las restricciones de

crédito y por la transmisién de habilidad.

Grawe (2001) y Andrade et al. (2003) modelan la elasticidad intergeneracional, para poder analizar

las restricciones de crédito, como sigue:

B(wp) = v+ k(wp,ag(wp))

con () > 0 si la restriccion es operativa y k() = 0 en otro caso. wp es el ingreso del padre

y ag(wp) es la habilidad esperada del hijo, condicional en el ingreso del padre. Esta ecuacién
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implica que la elasticidad intergeneracional serd lineal en ausencia de restricciones de crédito. La
funcion x(-) captura los efectos de las restricciones de crédito. A mayor nivel de ingreso del padre,
la restriccion se relaja ((0k(+)/0wp) < 0) pues los padres con mayor ingreso podran invertir en un
nivel de educacion para sus hijos cercano al eficiente. Un mayor nivel de habilidad del hijo aprieta
la restriccion ((Ok(-)/day) > 0) porque un incremento en la habilidad del hijo requiere un nivel

mayor de capital humano eficiente.

La presencia de restricciones de crédito a nivel empirico se prueba comunmente explorando no
linealidades en el ingreso. Se supone que la no linealidad captura el hecho de que la restriccion
xp > 0 es menos operativa a diferentes niveles del ingreso de los padres. Sin embargo, como es
imposible controlar por la habilidad, se observaran no linealidades atin si no existieran restricciones
de crédito. Aun asi, la presencia de no linealidades a nivel empirico es consistente con restricciones

de crédito, dependiendo de qué tan restringidas estén las familias.

Grawe (2001) sugiere emplear regresion cuantil para evaluar las restricciones de crédito. Es com-
patible con restricciones de crédito el que los cuantiles superiores presenten un grado de persis-
tencia mayor que los cuantiles inferiores. También es compatible con restricciones de crédito la
presencia de no linealidades en la relacidn entre el ingreso del padre y el ingreso del hijo en la me-

dia (evaluada por MCO), que es aumentada con no linealidades en los cuantiles superiores.

La Figura 1 representa una distribucién hipotética con restricciones de crédito. En ella, el ingreso
de los individuos del cuantil superior (los mas habilidosos) dependen en mayor medida del in-
greso de sus padres, comparados con los individuos del cuantil inferior (los menos habilidosos).
Se consideran los mas (menos) habilidosos porque teniendo los mismos condicionantes (ingreso
del padre, en el eje “x”), obtienen logros (ingreso del hijo, en el eje “y”) por encima (debajo)
del promedio. Como los mdas habilidodos requieren un nivel de inversién eficiente mas alto, la

probabilidad de que la restriccion de crédito esté activa es mayor.

La Figura 2 muestra el caso contrario. La figura representa una distribucion hipotética que no es
compatible con la presencia de restricciones de crédito, pues los individuos del cuantil superior
(los mas habilidosos) no dependen mas del ingreso de sus padres, comparados con los individuos

del cuantil inferior (los menos habilidosos). Como se muestra en la Seccidn 5.3, esta parece ser la
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situacion en el caso de la muestra disponible, representativa para la poblacion de México.

2.3. Método de minimos cuadrados en dos etapas en dos mues-

tras

Dado que es imposible observar directamente el ingreso de largo plazo, estimar la ecuacién (1)
por MCO nos llevaria a resultados sin sentido, por los problemas delineados en la Seccion 1.1. Al
respecto, Solon (1992) muestra que una estimacion por MCO empleando datos anuales o mensu-
ales produce estimadores inconsistentes de la § verdadera, en particular, muestra que el estimador
de la elasticidad intergeneracional estd sesgado hacia cero. El mismo autor propone emplear datos
del ingreso promediados a lo largo de varios afos, con lo que se obtendrdn estimadores cada vez
mads consistentes en tanto el nimero de afios promediados aumente. Sin embargo, esta propuesta
requiere del uso de datos en panel. Alternativamente, Solon muestra que el uso de variables instru-
mentales (VI) produce un estimador de  sesgado hacia arriba, en tanto los instrumentos tengan
un efecto positivo sobre la variable dependiente, generando una cota superior de la elasticidad

intergeneracional.

El método de MC2E2M, que se basa en las propiedades del método de VI2M, permite corregir
las tres complicaciones delineadas en la Seccion 1.1, a partir de los resultados de Solon (1992)
mencionados anteriormente. Primero, la instrumentacion del ingreso del padre con la educaciéon
y categorias de educacion para eliminar el sesgo de la estimacion de elasticidad intergeneracional
proveniente del hecho de que los individuos reportan una medida puntual de su ingreso. Segundo,
permite construir una base de datos que contenga observaciones sobre el ingreso de los hijos y el
ingreso de sus padres, a partir del reporte de la educacién y la ocupacion de los hijos. Finalmente,
dadas las fuentes de informacion, permite disponer de un conjunto de datos representativo para el

total de la poblacién de México.

Angrist y Krueger (1992) y Arellano y Meghir (1992) prueban que, bajo ciertos supuestos es-
tadisticos, los momentos de multiples conjuntos de datos pueden combinarse para la estimacion

consistente por variables instrumentales. Ver Anexo A para mayor detalle sobre los supuestos sufi-
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cientes para la estimacion empleando dos muestras. Angrist y Krueger emplean VI2M para estimar
la relacién que existe entre la edad de ingreso a la escuela y los afos de escolaridad en los nifios
estadounidenses entre 1960 y 1980, influenciada por las leyes que impiden el ingreso a las escuelas
st los nifios nacieron antes de cierta fecha. Por su parte, Arellano y Meghir aprovechan sus resul-
tados de VI2M para estimar un modelo de oferta laboral consistente con la presencia de actividad

de busqueda para mujeres estadounidenses para 1983.

Con identificacion exacta, el estimador de variables instrumentales (VI) es idéntico al estimador de
minimos cuadrados en dos etapas (MC2E), sin embargo, esta equivalencia no se sostiene cuando
las estimaciones involucran a dos muestras. En este trabajo se emplean dos muestras y més de un
instrumento (la escolaridad y categorias de ocupacion del padre para instrumentalizar su ingreso),
por lo que el método apropiado es el de MC2E2M, por ser mas eficiente (Inoue y Solon (2006)).
De hecho, la mayoria de las estimaciones de la elasticidad intergeneracional del ingreso emplean
MC2E2M, (por ejemplo Bjorklund y Jintti (1997), Dunn (2007) y Nunez y Miranda (2010), entre

otros), que es el que se emplea en este trabajo.

Para implementar el procedimiento de MC2E2M, un conjunto de datos debe contener a la vari-
able dependiente y al instrumento, mientras que en un segundo conjunto de datos debe contener el
instrumento y la variable independiente. En el presente trabajo, la variable dependiente es el ingre-
so del hijo, los instrumentos son la educacion del padre y las categorias de educacion del padre,

mientras que la variable independiente es el ingreso del padre.

Para que las estimaciones sean consistentes, se requiere que la relacion entre el ingreso de los
padres y la educacion de los padres en la muestra de la primera etapa sea la misma que la de los
padres verdaderos de los hijos observados en la segunda etapa. Aunque no se puede comprobar que
este requerimiento se cumpla, se busca que la muestra seleccionada de padres tenga caracteristicas
observables similares que la de los padres verdaderos de los hijos observados (Dunn (2007)). Este
requerimiento es cumplido al seleccionar padres que en 1992 tenian caracteristicas similares a las

reportadas por los hijos en 2006, en términos de edad, educacion e ingreso.

Implementar el método de MC2E2M es sencillo en cualquier software estadistico. En la primera

etapa se estima por MCO la relacién empirica que existe entre el ingreso del padre y los instrumen-
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tos. Con los coeficientes de regresion obtenidos, se calcula el ingreso predicho por el reporte de
educacion y categorias de educacion de los padres (reportado por los hijos). En la segunda etapa,
se estima por MCO la relacién entre el ingreso de los hijos y el ingreso de los padres, instrumen-
tado por la educacion y ocupacion. El coeficiente resultante es la elasticidad intergeneracional del

ingreso.

2.4. Regresion cuantil

Introducida por Koenker y Bassett (1978), la metodologia de regresion cuantil permite caracterizar
los impactos de las variables independientes en distintos puntos (cuantiles) de una distribucién
condicional de la variable dependiente. De la misma forma en que MCO mide el efecto de las
variables explicativas en la media condicional de la variable dependiente, la regresion cuantil mide

el efecto de las variables explicativas en cualquier punto de la distribucion.

La estimacién consiste en minimizar la siguiente ecuacion:

min Z Oly; — x: 8| + Z (1—=0)|y; — 5|

K
peR e{i:y; >z, 8} ie{iy;<z; 8}

donde y; es la variable dependiente, z; es el vector de variables explicativas de dimension k por
1 (con el primer elemento igual a la unidad), S es el vector de coeficientes y ¢ es el cuantil por
estimar. El vector 3 varia dependiendo del cuantil estimado. En la ecuacién anterior es evidente que
la regresion cuantil no es equivalente a estimar por MCO submuestras basadas en cuantiles. En la
regresion cuantil, todas las observaciones son tomadas en cuenta en el problema de minimizacion,
aunque son ponderadas diferente en cada cuantil. Koenker y Hallock (2001) presentan una revision

de las aplicaciones de la metodologia de regresion cuantil en distintos contextos.

En el contexto del presente trabajo, la regresion cuantil permite estimar la persistencia mas all4 del

nivel promedio. Con esta metodologia es posible estimar la persistencia en los cuantiles mas altos
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y mas bajos, que se identifican con los individuos mas y menos talentosos, respectivamente. En
presencia de restricciones de crédito, se esperaria que el ingreso de los cuantiles mds bajos estén
menos restringido que el de los cuantiles mas altos, para un nivel dado de ingreso del padre. En este

caso, la elasticidad intergeneracional del ingreso debe ser mayor en los cuantiles superiores.

Ademads, como no es posible controlar por la habilidad de los hijos y los padres por falta de datos,
es posible que una mayor persistencia en los cuantiles superiores se deba al impacto de la habilidad
en la ecuacién de salarios de la Seccion 2.2. La metodologia de regresion cuantil permite probar
empiricamente si hay no linealidades en distintos puntos de la distribucién. No linealidades en la

parte superior de la distribucion son consistentes con la presencia de restricciones de crédito.

La regresion cuantil permitird también explorar la importancia de la educacién del hijo como
mecanismo principal de transmision intergeneracional. Al evaluar la reduccion en magnitud del
B intergeneracional al incluir la educacion del hijo en una regresion cuantil es posible determinar
la importancia relativa de la inversion en capital humano en cada cuantil. Ademas de las venta-
jas arriba mencionadas, este procedimiento presenta la ventaja de que es robusto a observaciones

atipicas (Azevedo y Bouillon (2009)).

2.5. Pseudopanel

La estimacion de la regresion Galton-Becker-Solon requiere seguir individuos sobre un largo pe-
riodo de tiempo, por lo que la fuente obvia de informacion son los datos en forma de panel. Sin
embargo, en los paises en desarrollo y en particular en México, los datos en forma de panel comen-
zaron a ser recolectados apenas en afios recientes (por ejemplo, la Encuesta Nacional sobre el
Nivel de Vida de los Hogares, la primera fuente de datos en panel en México, con indicadores
socioeconomicos, demogréficos y de salud, consta actualmente de dos rondas, levantadas en 2002
y 2005-2006). El empleo de pseudopdneles permite librar esta limitacion en la disponibilidad de
datos. La idea es crear observaciones sintéticas sumando y luego ponderando observaciones reales

de individuos con caracteristicas similares en varias secciones cruzadas.

La metodologia de pseudopéneles, introducida por Deaton (1985), puede emplearse para seguir
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cohortes a través del tiempo, entendiendo como cohorte a un grupo de individuos de membresia
fija, grupo del cual se pueden identificar individuos a partir de sus caracteristicas reportadas en las
encuestas. Frecuentemente se emplean cohortes de edad y cohortes de educacion. Si los cohortes
son lo suficientemente grandes, se pueden generar muestras aleatorias de indivudos de cada cohorte
a partir de sucesivas encuestas (McKenzie (2004)). La literatura reciente se ha enfocado en explo-
rar las condiciones bajo las cuales se pueden emplear pseudopdneles para estimar la elasticidad

intergeneracional del ingreso.

Cuesta et al. (2007) presenta un estudio comparativo de los patrones de movilidad social en 14
paises latinoamericanos entre 1992 y 2003, sugiriendo bajos niveles de movilidad en la region.
Estos autores construyen cohortes por grupos de edad. La metodologia de pseudopanel se ha em-
pleado como alternativa al uso de paneles auténticos en otros contextos. Alessie et al. (1997) usa
un pseudopanel para analizar el consumo de bienes durables y no durables en el Reino Unido de
1973 a 1986; Glocker y Steiner (2007) para estimar la relacién entre la tasa de auto empleo y el
desempleo de largo plazo en periodos previos en Alemania de 1996 a 2002; Gardes et al. (2005)
para analizar la elasticidad de la demanda por alimentos en Estados Unidos y Polonia entre 1987 y

1990.

El empleo de pseudopéneles presenta ventajas y desventajas, como son discutidas en Cuesta et al.
(2007). Las ventajas del empleo de pseudopdneles radican en que los datos sufren de menor atricion
muestral pues las muestras se renuevan cada periodo. Ademds, como las observaciones sintéticas
se construyen con sumas ponderadas de grupos de observaciones individuales, estos sufren menos
problemas de error de medicion. Finalmente, dada la disponibilidad de datos en seccidn cruzada,
es posible construir pseudopéneles que cubren largos periodos de tiempo, sustancialmente mas
largos que los cubiertos por los datos de panel genuinos. En contra de los pseudopéneles se puede
decir que implican un frade - off entre el nimero de cohortes y el nimero de observaciones en
cada cohorte. Entre mayor sea el nimero de cohortes, menor serd el nimero de individuos por
cohorte. Se desea tener suficientes cohortes para que las regresiones con los pseudopaneles resul-
tantes no sufran del problema de muestras pequeias, pero al mismo tiempo, es deseable tener el
mayor nimero de observaciones posibles por cohorte para que las caracteristicas correspondan a

las caracteristicas poblacionales del cohorte. Ademas, el uso de pseudopéneles puede introducir
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sesgos pues no toma en cuenta cambios en patrones de creacion y disolucion de hogares, como por

ejemplo, la migracion.

En el contexto del presente trabajo, se construye un pseudopanel, considerando 9 categorias de
educacion de los padres como cohortes. El uso de las categorias de educacion es motivado porque,
como se muestra en la Seccion 4.1.3, la estimacion de la elasticidad intergeneracional depende
de la edad a la que los ingresos de los padres y los hijos son observados. Dunn (2007) emplea
este procedimiento para estimar la elasticidad intergeneracional del ingreso en Brasil, notando
que el coeficiente estimado por MC2E2M de 0.69 puede ser incrementado con la estimacién por

pseudopanel hasta 0.85.



Capitulo 3

Datos

3.1. Seleccion de la muestra de hijos

La Encuesta de Movilidad Social en México (EMS) de la Fundacién Espinosa Rugarcia, levantada
por Consulta Mitofsky, es parte del proyecto de Movilidad de dicha institucién y tiene por objetivo
analizar el grado de movilidad social, es decir, la influencia que tienen los recursos de los padres
en las oportunidades y el bienestar econdmico de los hijos. Consta de 7 mil 288 observaciones y
es representativa a nivel nacional. Los encuestados fueron hombres y mujeres entre 25 y 64 afios

de edad.

Para que las estimaciones en el presente trabajo fueran consistentes con la literatura de transmision
intergeneracional del ingreso, se selecciond una submuestra de varones de entre 25 y 40 afios de
edad y que cumplieran los criterios de Dunn (2007) sobre el ingreso que reportan y la educacion
de los padres. Estos individuos forman la muestra de hijos. Los indivudos en la muestra de hijos
son seleccionados con edades entre 25 y 40 afos es estandar en la literatura de transmision inter-
generacional y se sigue esta pauta para hacer los resultados comparables con otros que siguen la

misma metodologia para analizar la transmision intergeneracional en otros paises.

El primer criterio para incluir a un individuo en la muestra de hijos es que sea el mismo jefe

del hogar quien responde las preguntas relativas a su ingreso, educacién y caracteristicas de su

21
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padre. La EMS se aplicé a hogares sin ningin reemplazo, por lo que si el jefe del hogar no se
encontraba presente al momento de la encuesta, otro adulto proporcioné la informacion. Se limita
la muestra sélo a aquellos individuos que contestaron personalmente para mayor confiabilidad de
las respuestas. Ademas, se seleccionaron individuos que vivieron con un varon en su infancia,
varon al que se identifica como el jefe del hogar del encuestado en su infancia. S6lo 2 mil 229
observaciones cumplen con estos criterios. La edad promedio de los individuos seleccionados con

este criterio es de 32.5 afos, con 9.2 anos de educacion en promedio (columna (5) de la Tabla

1).

El siguiente criterio es que el encuestado reporte la educacién de su padre. Este criterio es in-
dispensable pues la estimacién por MC2E2M usa a la educacién del padre como instrumento del
ingreso. De los encuestados seleccionados de acuerdo al primer criterio, 2 mil 168 cumplen con

esta nueva restriccion (suma de las columnas (1) y (2) de la Tabla 1).

Finalmente, los individuos de la muestra de hijos deben reportar ingreso positivo. Este criterio es
primordialmente operativo y es estandar en la mayoria de los estudios de transmision intergenera-
cional, pues el andlisis se realiza empleando el logaritmo del ingreso, por lo que reportes de ingreso
cero causarian conflicto. Una estrategia opcional es asignar un ingreso arbitrariamente pequefio,
pero dado que muchos de los individuos que reportan cero ingreso lo hacen debido a desempleo
temporal, se estaria clasificando inapropiadamente a estos individuos como entre los mas pobres,
sesgando significativamente la elasticidad intergeneracional (Dunn (2007)). Los individuos que

cumplen este criterio son mil 836 (suma de las columnas (2) y (4) de la Tabla 1).

Los individuos que cumplen con todos los criterios son considerados para la muestra de hijos y
representan mil 784 observaciones, con una edad promedio de 32.5 afios y una escolaridad de
9.1 afios en promedio. Se realiz6 una prueba de medias para verificar que los valores promedio de
edad, escolaridad e ingreso de la muestra total y la muestra de hijos fueran iguales. No se rechaz¢ la

hipétesis nula de que las diferencias de medias eran cero (columna (2)).

También se realizaron pruebas de medias para los individuos que no fueron incluidos en la muestra
final por no cumplir con el segundo o tercer criterio. Para los individuos que si reportan la edu-

cacion del padre pero reportan ingreso cero, la media de la escolaridad es 0.63 afios mayor que la
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media de escolaridad del grupo que cumple el primer criterio (columna (1)). Para los que no repor-
tan la educacion de su padre pero que reportan ingreso positivo, la escolaridad promedio es 1.28
aflos menor que la submuestra que cumple el primer criterio (columna (4)). Salvo estas diferencias
en los individuos que quedaron fuera del andlisis, podemos confiar en que la muestra de hijos es

representativa.

3.2. Seleccion de la muestra de padres

La muestra de padres permite obtener la relacion entre el ingreso y las caracteristicas de educacion
y ocupacion de los individuos identificados como padres en una encuesta previa a la EMS, para
luego imputar los valores predichos del ingreso, empleando los datos reportados por los individuos
en la EMS sobre sus padres. Este proceso es conocido en la literatura de transmision intergenera-

cional como de creacion de “padres sintéticos”.

La eleccién de una encuesta confiable para realizar las estimaciones es muy importante, porque
como se explica en la Seccion 2.3, la consistencia de los estimadores de MC2E2M es que la
relacion entre los ingresos de los padres, la educacion y la ocupacion en la muestra de la primera
etapa sea igual que la de los verdaderos padres de los hijos observados. Como no es posible probar
que este requerimiento se cumpla, se trata de seleccionar una muestra de padres con caracteristicas

observables similares a las que tenian los padres de los hijos observados en 2006.

La Encuesta Nacional de Ingresos y Gastos de los Hogares (ENIGH) tiene por objeto proporcionar
un panorama estadistico del comportamiento de los ingresos y gastos de los hogares en cuanto a
su monto, procedencia y distribucion; adicionalmente ofrece informacidn sobre las caracteristicas
ocupacionales y sociodemograficas de los integrantes del hogar, asi como las caracteristicas de la
infraestructura de la vivienda y el equipamiento del hogar. Esta encuesta fue levantada en los afios
1984 y 1989 y luego con periodicidad bianual de 1992 a 2008 (con un levantamiento extraordinario
en 2005). Entre otra informacidn, es posible conocer la edad, nivel de educacién y ocupacién de
los encuestados, por lo que constituye una fuente de informacion ideal para la estimacion de la

relacion entre el ingreso de los padres y su educacién y ocupacion.
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Empleando la EMS es posible saber que la mayoria de los padres de los encuestados de entre 20
y 40 afios tenian una edad promedio de 61 afios en 2006. Siguiendo a Dunn (2007), cerca de los
40 afios los individuos se encuentran en la edad en la que sus ingresos habran alcanzado la parte
mas alta a lo largo de su ciclo de vida (conocida como los “prime earnings years”). Para cumplir
el requerimiento de tener una muestra y escoger a los padres en su edad mds productiva se deberia
emplear una encuesta cercana a 1985. La ENIGH de 1984 contiene informacion sobre ingresos,
educacién y ocupacion, pero las estimaciones basadas en esta encuesta no son muy confiables. Por
ello, se selecciond la ENIGH 1992 como fuente de informacion para la estimacion de la primera

etapa. Las implicaciones de esta decision se discuten enseguida.

En 1992, los padres tendrian alrededor de 47 afios, relativamente mayores a la edad en que se
sugiere se alcanzan los mayores ingresos. Para analizar las implicaciones de esta seleccion, la
Figura 3 muestra un ajuste polinomial del ingreso de los padres en 1992. Se aprecia que entre los
35 y 45 aios el ingreso se encuentra en su maximo nivel y luego comienza a decaer (la Figura 4

muestra un patrén similar para 2006).

Para tener mayor certeza de que la muestra de padres es representativa para los padres verdaderos,
se realizaron pruebas de diferencia de medias en los niveles de ingreso por grupos de edad (se
calcula el promedio del ingreso por grupos de tres afios de edad, reportandose el afio centrado; asi,
para los ingresos correspondientes al grupo de 39 afios se agrupa el ingreso de los individuos con
38, 39 y 40 anos). La hipotesis nula de que la diferencia de medias es distinta de cero no se rechaza

en ninguno de los casos, con un nivel de significancia del 10 % (ver Tabla 2).

La prueba de diferencia de medias nos permite afirmar que para los individuos seleccionados en la
muestra de padres, con una edad entre 39 y 55 afios, su ingreso no es estadisticamente distinto que
el ingreso de individuos en edad entre los 30 y 50 afos, rango en que los padres son considerados
en la literatura de transmision intergeneracional. En este trabajo se emplean padres de mayor edad
porque son estos los individuos en la ENIGH 1992 que mds se parecen en términos de edad a
los padres de los individuos encuestados en 2006. Esta decisiéon se tomé porque idealmente se
deberia emplear una encuesta cercana a 1985, pero como se discutid arriba, sus datos no son

confiables.
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Se realizaron también pruebas de cocientes de desviacion estandar en los niveles de ingreso por
grupos de edad. La hipdtesis nula de que el cociente de desviaciones estandar es distinto de uno se

rechaza en la mayoria de los casos al 10 % (ver Tabla 3).

El que la mayoria de las pruebas de cocientes indiquen que la varianza del ingreso es distinta en
distintos grupos de edad tiene implicaciones en la estimacion de la elasticidad. Como se verd en
la Seccidn 4.1.3, dado que la edad en que se consideran las muestras de padres e hijos determina
de manera importante la magnitud del estimador de la elasticidad intergeneracional, los resultados
obtenidos en este trabajo, que considera padres de 39 a 55 afios de edad, no son estrictamente
comprables con los de la literatura relacionada, la que considera padres de 39 a 55 afos. Esto se
debe a que las varianzas distintas en distintos grupos de edad pueden estar reflejando variaciones

en el ingreso a lo largo del ciclo de vida.

La muestra de padres resultante consta de 3 mil 075 individuos de 39 a 55 afios de edad, con
ingreso positivo en la ENIGH. La eleccion de los padres es respaldada por el hecho de que la
educacion del padre reportada por los hijos en la EMS es casi la misma que la reportada por
los padres representativos en la ENIGH (4.5 y 4.8 afios respectivamente). La Tabla 4 resume la
estadistica descriptiva de la muestra de padres e hijos empleadas para la estimacion de la elasticidad
intergeneracional. El ingreso se reporta en valores reales, deflactado con el Indice de Precios al

Consumidor del Banco de México (2002=100).
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Capitulo 4

Resultados

4.1. Minimos cuadrados en dos etapas en dos muestras

Como se discutid en la Seccion 2.3, la mayoria de las aplicaciones empiricas que estiman la elastici-
dad intergeneracional del ingreso emplean un estimador de MC2E2M, que se basa en los supuestos
de VI2M. En la primera etapa se estima la relacién empirica entre la variable independiente y los
instrumentos usando MCO. En la segunda etapa, se emplean los coeficientes de la primera etapa
para obtener la variable independiente instrumentada y luego obtener el coeficiente Sy;copans con
una regresion por MCO. En la Seccion 4.1.3 se analizan las implicaciones de seleccionar muestras

de padres e hijos en distintos puntos de su ciclo de vida.

4.1.1. Primera etapa: estimacion de los ingresos del padre

En la primera etapa se estima la relacion empirica que existe entre el ingreso del padre y los
instrumentos (categorias de educacién y categorias de ocupacion). En la Tabla 5 se presentan los
detalles sobre las categorias empleadas. Estos instrumentos fueron utilizados por Bjorklund y Jéntti

(1997) para estimar la elasticidad intergeneracional del ingreso en Suecia.

La relevancia de los instrumentos se aprecia en las columnas (1), (2) y (3) de la Tabla 6. En los

27
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tres casos el estadistico F' es de una magnitud considerable, lo que permite confiar en que los

instrumentos son relevantes.

La estimacion del coeficiente asociado a la categoria de educacion 05 (individuos con 15 o mas
afios de educacién) implica una fuerte dependencia de los ingresos de la educacion. El coeficiente
de 2.2 implica que individuos con mds de 15 afios de educacion tienen ingresos 9 veces mayores
que los que no tienen concluida la primaria o no tienen educacion. Aun asi, esta brecha es signi-
ficativamente menor que en otros paises. Por ejemplo, para Brasil, Dunn (2007) muestra que los
individuos con mds de 16 afios de educacion tienen ingresos 18 veces mayores que los que no

tienen educacion alguna.

La primera especificacion incluye el logaritmo del ingreso real del padre reportado en la ENIGH
(yp,)en funcién del nivel de educacién en afios (Sp;), 20 categorias de ocupacién (Opj;)y un
polinomio cuadratico de edad (Ap;, Azp’i). La categoria de ocupacion 02 se ancla como dummy de
referencia. Se utiliza la categoria de ocupacién 02 porque es la correspondiente a ’Profesionistaszc
por tanto los coeficientes asociados al resto de categorias de ocupacién se interpretan como el
monto promedio en que difieren los ingresos de los individuos por el hecho de tener una ocupacion

distinta a la profesionista. L.a ecuacion estimada es:

20

logyp; = ap +x15p; + Z X2,iOpji + x3Ap: + XaA?:,i +Epi 4.1)
j=1

Los resultados de la estimacion anterior se presentan en la columna (4) de la Tabla 6. Los coefi-
cientes asociados al polinomio de edad son estadisticamente significativos. El coeficiente del nivel
de educacion es estadisticamente significativo y de magnitud cercana a 0.1, implicando que un
incremento de un afio en la educacion en la muestra de padres conlleva a un incremento del 10 %
en el ingreso. Las categorias de ocupacion son todas significativas al 10 % excepto las categorias
08, 13 y 15. Dada la maginitud del estadistico F', se emplean todos los coeficientes para imputar el

ingreso del padre en la muestra de hijos, creando la variables LINGPUNO.

Se estima también una ecuacién que relaciona el logaritmo del ingreso del padre (yp;) con cin-
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co categorias de educacion (E'p ;) (ver Tabla 5 para las categorias empleadas), 20 categorias de
ocupacioén (Op ;) y el polinomio de edad (Ap;, A?;yi). La categoria de educacion 01 y la categoria
de ocupacion 02 se anclan como dummies de referencia para el resto de categorias. La ecuacion

estimada es:

20

5
logyp; = ap + Z x1,;Epji + Z X2,50pji + X3Api + XsAb; +€pi (4.2)
j=1 j=1

Los resultados de esta regresion se muestran en la columna (5) de la Tabla 6. De nuevo, los co-
eficientes del polinomio de edad son estadisticamente significativos al 5 % y de magnitudes muy
similares a los de la especificacion anterior. Las cuatro dummies de educacion son significativas al
1 %. Las categorias de opcupacion 03, 04, 05, 08, 12, 13 y 15 resultan no significativas. Se emplean

los coeficientes estimados para crear la variable de ingreso del padre LINGPDOS.

De estas estimaciones, la segunda se considera la preferida pues, aunque el ajuste es un poco
mejor en la primera, el incluir categorias de educacion en lugar de la educacién en anos captura
la existencia de distintos retornos a la educacién por ciclo educacional, es decir, que el retorno
a la educacion no crece de manera suave al pasar de tercer afio de secundaria a primer afio de

preparatoria, por ejemplo (Contreras et al. (2008)).

Adicionalmente, se estimé una regresion de acuerdo a la especificacion anterior, pero con una
muestra en la que los deciles de ingreso 0.01 y 0.99 fueron eliminados para probar si los re-
sultados son robustos a la presencia de observaciones atipicas. Los resultados se presentan en la
columna (6). Los signos y las magnitudes estimados se sostienen respecto a los resultados de la
estimacion anterior. S6lo la categoria de ocupacién 05 pasa de no ser significativa a serlo al 10 %.

Los coeficientes estimados se emplean para imputar los ingresos del padre, creando la variable

LINGPTRES.
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4.1.2. Segunda etapa: estimacion de la elasticidad intergeneracional del in-

greso

En la segunda etapa se emplean los coeficientes estimados de las regresiones de la primera etapa
para calcular el ingreso de los padres de los encuestados en la EMS, de acuerdo a los reportes de
educacidn y ocupacion que los encuestados hacen sobre sus padres. La Tabla 7 muestra la estadisti-
ca descriptiva de los ingresos ajustados, empleando los coeficientes de las tres especificaciones de
la Seccidn 4.1.1. Los valores ajustados con la especificacion que incluye nivel de educacion y la
especificacion favorita, que incluye categorias de educacion, son muy parecidos en términos de me-
dia y varianza. Como era de esperarse, los valores ajustados con la muestra truncada se distribuyen

en un rango menor que las especificaciones anteriores y por tanto tienen una menor varianza.

En esta etapa se estima por MCO una regresion entre el logaritmo del ingreso real de los hijos
(ymi)en funcidn del logaritmo del ingreso real ajustado del padre (yp;)y un polinomio cuadratico

de edad (Ap,;, A7;,). La ecuacion estimada es la siguiente:

logyu: = vu + Biyp; + BoAm; + 53A§{,¢ + VH, (4.3)

De la ecuacion anterior, ﬁAl es la estimacion de la elasticidad intergeneracional del ingreso por
MC2E2M. Los resultados se presentan en la Tabla 8. Como es usual en la literatura que estima
la elasticidad intergeneracional por MC2E2M, todos los errores estidndar reportados son errores
bootstrap (Bjorklund y Jantti (1997), Dunn (2007) y Nunez y Miranda (2010), por ejemplo). La
razon es que como el ingreso de los padres no es el verdadero sino una prediccion, los errores

estandar computados en el paquete estadistico son inconsistentes.

En la columna (1) se reportan los coeficientes estimados en la regresion del logaritmo del ingreso
real de los hijos (LINGH) en funcién del logaritmo del ingreso ajustado del padre con la especi-
ficacion favorita, que incorpora categorias de educacion y categorias de ocupacion (LINGPDOS).
La estimacion por MC2E2M de la elasticidad intergeneracional del ingreso resulta ser 0.312 (es-

tadisticamente significativa al 1 %), que implica que si un padre excedia la media del ingreso en
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1992 en 10 %, entonces el modelo predice que su hijo excede la media de ingresos en 2006 en

3.1 %=0.312*10 %.

La columna (2) reporta los coeficientes estimados con la misma especificacion, pero en la que el
ingreso del padre esta instrumentado con el nivel de educacion y categorias de ocupacion (LING-
PUNO). El coeficiente estimado es estadisticamente significativo al 1 % y de magnitud 0.33. La
columna (3) reporta los coeficientes estimados en una especificacion igual a la anterior, pero en la
que la muestra de hijos fue truncada para eliminar los percentiles 1 y 100 y el ingreso del padre es

LINGPTRES. La elasticidad estimada es de 0.310 (estadisticamente significativa al 1 %).

Finalmente, en la columna (4) se reportan los resultados de una regresion en la que la variable de-
pendiente es el logaritmo del ingreso del hijo ajustado (LINGHAD)J). Para construir esta variable,
se realizé una estimacion parecida a la ecuacion (3), pero con la muestra de hijos, para encontrar
la relaciéon empirica entre los ingresos y las categorias de educacioén y ocupacién en 2006. Los
valores ajustados de esta regresion corresponden a LINGHADJ. La Tabla 9 resume la estadistica
descriptiva de la nueva variable LINGHADIJ y del ingreso verdadero reportado de los hijos. Se
estimd la transmision intergeneracional del ingreso, de acuerdo a la ecuacion (4), siendo el ingreso
del padre (LINGPDOS) y un polinomio de edad, las variables explicativas. La elasticidad estimada
es de 0.20. Este procedimiento es una medida de la asociacion entre los componentes observados
en el ingreso permanente de padres e hijos (Bjorklund y Jintti (1997)). Puede verse como la cota

inferior del estimador de MC2E2M.

Los resultados sugieren que la elasticidad intergeneracional del ingreso en México es del orden
de 0.32, la cual es relativamente baja, comparada con la de Brasil (0.69), Chile (0.65) e incluso
Estados Unidos (0.51). En la Seccién 5 se discute la pertinencia de una comparacion entre las
B intergeneracionales entre paises y algunos factores que permiten interpretar mejor los resulta-

dos.
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4.1.3. Estimacion de la elasticidad intergeneracional en grupos de edad

Idealmente, la literatura de movilidad intergeneracional estima la elasticidad de los ingresos de
largo plazo del hijo con respecto a los ingresos de largo plazo del padre. Sin embargo, rara vez
se observan los ingresos de largo plazo. En su lugar, se cuenta con informacién del ingreso en
varios puntos del tiempo. Suponer que estos ingresos disponibles en las encuestas o los censos se
aproximan a los de largo plazo tiene implicaciones importantes. La edad a la que los individuos
son observados determina de manera importante la magnitud estimada de la elasticidad intergen-

eracional.

A nivel empirico es claro que los ingresos relativos son altamente dependientes de la edad en
que son observados. La Figura 5 muestra el patrén del logaritmo del ingreso de los varones que
reportan ingresos positivos por edades y en grupos de educacion en 1992. Se aprecia que la brecha
de ingresos relativos por grupo de educacion crece al menos hasta los 50 6 52 afios, evidenciando
que los individuos con mayor educacién experimentan un incremento en sus ingresos mas rapido
que los menos educados en los afios previos a los “prime age years”. La relacion es similar para

los varones con ingreso positivo en 2006 (Figura 6).

Esta evidencia es compatible con un modelo de multiplicadores del ingreso de largo plazo, vari-
ables a lo largo del ciclo de vida. Suponer que los ingresos que reportan tanto padres e hijos son

una proporcién de los ingresos de largo plazo mas un término de error:

¢\t L ¢
Yp; = NYp; + Vp;

s _ s, L s
Y = ANUpi + Vi

donde \' y \* son los multiplicadores del ingreso de largo plazo de padres e hijos, capturando la
posibilidad de un crecimiento mayor en los individuos més educados. Los multiplicadores seran

mayores que uno en la parte del ciclo de vida en la que la variacién del ingreso transitorio sea
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mayor que la variacién del ingreso de largo plazo y serd menor que uno en el caso contrario. Se
espera entonces que los multiplicadores sean mayores en la edad cercana a la edad de retiro (Dunn

(2007)).

Para mostrar las implicaciones de estas diferencias en el crecimiento del ingreso a lo largo del ciclo
de vida, se realizaron 25 estimaciones por MC2E2M de la elasticidad intergeneracional variando
la edad en la que los hijos fueron observados. La muestra de hijos reportada para la edad de 27
aflos, por ejemplo, incluye a individuos de 25 a 29 afios para mantener la representatividad en
las estimaciones. Los padres en esta etapa son los mismos usados en la Seccién 5.1, es decir,
individuos entre 39 y 55 afios con ingreso positivo en 1992. Los resultados de estas regresiones se

presentan en la Tabla 10. Todos los errores reportados son errores bootstrap.

El mismo ejercicio fue implementado variando la edad en la que se observa a los padres. Se re-
alizaron 30 estimaciones por MC2E2M en la que la muestra de hijos fue la misma que la de la
Seccidn 4.1 pero en la que los padres fueron agrupados en submuestras de grupos de edad. Las

estimaciones se presentan en la Tabla 11. Los errores reportados son errores bootstrap.

Los resultados de este conjunto de regresiones se resumen en la Figura 7 y la Figura 8. Al variar
la edad de los hijos se observa que la elasticidad intergeneracional es creciente con la edad, al-
canzando su maximo alrededor de los 47 afios, para luego decrecer. Al variar la edad del padre es
claro que el uso de padres de menos de 40 afios produce estimaciones de la elasticidad intergen-
eracional menores a las que resultan cuando se usan padres mayores de 40 anos (a partir de los 45
afios las estimaciones son relativamente estables). De hecho, el emplear padres entre 42 y 60 afios
produce estimaciones de la elasticidad intergeneracional de entre 0.37 y 0.52. Como la mayoria de
los padres empleados en la estimacion de la elasticidad en la Seccién 4.1 estdn en dicho grupo de

edad, la edad del hijo parece tener mayor efecto en las estimaciones de movilidad.

4.2. Estimacion por regresion cuantil

Como se presento en la Seccion 2.2, la presencia de restricciones de crédito tiende a incrementar

la persistencia de ingresos en la medida en que la inversién en los nifos de las familias con re-
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striccion depende de los ingresos familiares. Esto crea un vinculo entre el ingreso de los padres y
el ingreso de los hijos, adicional a la correlacion que resulta por la transmision de habilidad entre
generaciones. Si se asume que el patrén de mobilidad seria lineal en la ausencia de restricciones

de crédito, se derivan tres implicaciones empiricas del modelo tedrico:

Primera, que como la persistencia es mayor entre las familias con restriccion que en las no re-
stringidas, es decir, la persistencia serd mayor en los cuantiles superiores (los individuos con mayor
habilidad). Segunda, que una regresion del logaritmo del ingreso del hijo en funcién del logaritmo
del ingreso del padre debera ser no lineal. Tercera, que las no linealidades observadas en la media

deberén ser evidentes en los cuantiles superiores pero no en los cuantiles inferiores.

En la Tabla 12 se presentan los resultados de la estimacion por regresion cuantil de una ecuacion
que incluye el logaritmo del ingreso del hijo como variable dependiente y el logaritmo del ingreso
del padre como variable independiente. También se incluye la estimacion por MCO. Todos los
coeficientes son significativos al 1 %. La Figura 9 resume estos resultados, graficando la persisten-
cia de ingresos en los distintos cuantiles. Se observa un patron de la persistencia en los cuantiles,
contrario a lo esperado si existieran restricciones de crédito. Este grafico es consistente con la dis-
tribucion hipotética de la Figura 2, en la que los cuantiles superiores presentan menor persistencia
que los cuantiles inferiores, patron que no es consistente con restricciones de crédito. La primera

implicacién del modelo de restricciones de crédito no se cumple.

En la Tabla 13 se presentan los resultados de la estimacion por regresion cuantil, afladiendo un
término cuadratico a la especificacion anterior. La estimacion por MCO indica que existe un patron
no lineal en la relacion entre el ingreso del padre y el ingreso del hijo. Por cuantiles, el grado de
persistencia presenta un patrén similar al que se tiene sin incluir el término cuadratico (Figura 10,
Panel A), sin evidencia de mayor persistencia en los cuantiles superiores. El término cuadratico
sOlo es significativo al 10 % a partir del cuantil 0.6. Por tanto, no existe evidencia que respalde las

dos implicaciones restantes del modelo tedrico.

En resumen, no existe evidencia de que los individuos mas habilidosos dependan més de los in-
gresos de sus familias que los individuos menos habilidosos, siendo una posible explicacion para

la baja transmision intergeneracional estimada en la seccidn anterior.
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4.3. Laeducacion como canal de transmision intergeneracional

del ingreso

Los modelos tedricos presentados en la Seccidon 2 colocan a la inversion en capital humano como
el mecanismo principal a través del cual el ingreso de los padres se relaciona con el ingreso de los
hijos. En esta seccion se explora este canal, incluyendo la educacion del hijo en las estimaciones
de la segunda etapa de la Seccion 4.1.2 y haciendo lo mismo por cuantiles. El objetivo es examinar
si la educaciéon modifica el pardmetro 3 y si la influencia de la educacion varia a lo largo de la

distribucién condicional de los ingresos del hijo.

En algunos estudios, por ejemplo el de Eide y Showalter (1999), se explora el canal de transmision
de la educacion incluyendo la educacion de los hijos en las regresiones de transmision intergenera-
cional. Sin embargo, este procedimiento presenta un problema de endogeneidad, pues la educacién

y el ingreso de los hijos estdn correlacionados.

Siguiendo a la metodologia empleada por Bourguignon et al. (2005) para medir la desigualdad
debida a desigualdad de oportunidades, es posible descomponer resultados observables (como el
ingreso o la educacion alcanzada por los individuos) en un componente de circunstancias (aquello
que es exdgeno a los individuos, en el sentido de que no puede influir sobre dicho componente) y

un componente de esfuerzo (que los individuos pueden influenciar).

Para el caso de la transmision intergeneracional del ingreso, al aislar el componente de circun-
stancias, podemos identificar el canal de transmisién del ingreso de padres a hijos a través de la

educacion. A nivel empirico, la estrategia es la siguiente:

Siguiendo a Bourguignon et al. (2005), se escoge un conjunto de variables que representan las
circunstancias que determinaron la educacion de los hijos, sobre las cuales estos no tuvieron influ-
encia alguna. En la primera etapa, se realiza una regresion de la educacién del hijo (Sy ;) en funcién
de las variables de circunstancia: la educacién del padre (Sp;), la ocupacion del padre (Op j;), una
dummy rural - urbano para el lugar en el que vivia el encuestado a los 14 afios (/2f7;) y una dummy

de pertenencia a algtn grupo indigena (/5 ;). Es decir, se estima el siguiente modelo:
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20
Sui = ¢ +11Sp; + Z 720pji + 3R + Talp; +Emi 4.4)

j=1

Con los coeficientes estimados se genera la educacion ajustada del hijo que depende solo de sus
circunstancias (Sg ;). En segunda etapa, se incluye la educacion ajustada en la regresion de trans-

mision intergeneracional:

logym: = vu + B1ypi + BoAmi + 5314?{,2- + 54§H,i + VH,i 4.5)

donde el coeficiente (3, es una medida de la transmision del ingreso entre generaciones a través de

la educacion.

En la Tabla 14 se presentan los resultados de la primera etapa. El estadistico F permite afirmar
que las variables empleadas son relevantes para explicar la educacion de los hijos. Los coeficientes
asociados a las variables fueron empleados para crear la variable de educacion debida a circunstan-
cias (EDUCADIJ). La Tabla 15 muestra la estadistica descriptiva de la educacién reportada por los

hijos en 2006 (EDUC) y la educacién ajustada (EDUCADJ).

En la Tabla 16 se presentan los resultados de la segunda etapa. Las estimaciones se realizaron
tanto por MC2E2M vy por cuantiles, para analizar el papel de la educacion en distintos puntos de
la distribucién condicional de ingresos. Todos los errores estindar son errores bootstrap. El Pan-
el A muestra los resultados en los que no se incluye la educacién, para establecer una referencia
contra la cual comparar los resultados que se obtienen al introducir dicha variable en las estima-

ciones.

El Panel B muestra los resultados, tanto por MC2E2M como por cuantiles, de la estimacién de la
regresion de transmision intergeneracional cuando se incluye el componente circunstancial de la
educacion (EDUCAD)). El Panel C muestra las diferencias de los coeficientes de la estimacion que

incluye la educacion con respecto a la estimacién que no la incluye. Al introducir la educacion en
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la estimacion de MC2E2M, el coeficiente del ingreso del padre se reduce de manera muy impor-
tante, representando sélo el 23 % de la magnitud que tenia cuando no se incluia la educacién. Por
cuantiles, la menor reduccion ocurre en el cuantil 0.5, en el que el coeficiente del ingreso del padre
conserva el 36 % de su magnitud en la estimacion de referencia. La mayor reduccion ocurre en el
cuantil 0.9, en el que el coeficiente del ingreso del padre sélo representa el 11 % de la magnitud de

la estimacion de referencia.

El coeficiente de la educacion en la estimacion por MC2E2M representa el 37 % del coeficiente del
ingreso del padre en la estimacién de referencia. Sin embargo, al analizar el canal de la educacién
en distintos puntos de la distribucion condicional de ingresos, la importancia varia dristicamente.
El mayor peso de la educacion se presenta en el cuantil 0.9, en donde el coeficiente de la educacion
representa el 45 % del coeficiente del ingreso del padre en la regresion de referencia. En contraste,
el menor peso de la educacion se presenta en el cuantil 0.1, con un coeficiente que representa el
28 % de lo que representaba el coeficiente de ingresos del padre en la estimacion de referencia. Los
resultados muestran que existe una parte del ingreso del padre de la estimacion de referencia que
queda inexplicado al incluir la educacion en la regresion de transmision intergeneracional. Esto
sugiere la presencia de un mecanismo dentro de los hogares que requiere mayor analisis en futuras

investigaciones.

Las estimaciones validan la hipétesis derivada de los modelos tedricos de que la educacion es uno
de los mecanismos mds importantes en la transmision de ingresos entre generaciones. Los resulta-
dos muestran que la educacién juega un papel mds importante en la transmision intergeneracional
en los cuantiles superiores de la distribucion condicional de ingresos en comparacion con los cuan-
tiles inferiores. La magnitud de los coeficientes sugiere que la educacion es mds valorada en los

cuantiles superiores que en los cuantiles inferiores de la distribucidén condicional de ingresos.

4.4. Estimacion de pseudopanel

Como se menciono en la Seccidn 2.5, la estimacion de pseudopaneles permite solucionar el prob-

lema de la escasez de datos en forma de panel genuinos. La idea es crear observaciones sintéticas
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de individuos divididos en cohortes para seguir a dichos cohortes en el tiempo, empleando datos

de seccion cruzada.

Para la construccion de un pseudopanel para estimar la elasticidad intergeneracional del ingreso,
en la presente investigacion se sigui el procedimiento descrito por Dunn (2007). Los cohortes
se definieron de acuerdo al nivel de educacién de los padres (ver la Tabla 5 para la forma en
que se definieron los cohortes), motivado por la evidencia presentada en la Seccion 4.1.3 de pa-
trones diversos en el crecimiento del ingreso a lo largo del ciclo de vida, por grupos de educacion
(ver Figura 5 y Figura 6). Se definieron nueve categorias de educacién, un nimero mayor a las
cinco categorias definidas para la estimacion por MC2E2m para evitar el problema de muestras

pequenas.

Primero, se estima una regresion del ingreso (en niveles, no en logaritmos) en funcién de un poli-
nomio de edad, empleando la muestra de hijos, agrupando en 9 categorias de acuerdo a la educacién

que reportan de su padre:

YHeC (), = Po + Pr1Anec()i + ¢2A?{ec’(j)7i +whpecyyy J=1,2,---9 (4.6)

Con los coeficientes estimados, se ajusta el ingreso para cada uno de los individuos. Se suman
los ingresos ajustados de todos los individuos por grupo. Se toman logaritmos a cada una de las 9

sumas, obteniéndose 9 observaciones, uno por cada grupo de educacion del padre.

Se realiza un procedimiento similar para los padres. Se estima una regresion del ingreso en funcién
de un polinomio de edad, agrupando a los individuos de acuerdo a las mismas 9 categorias que en

la regresion anterior:

Ypec(j)i = Po + P1Apec(y)i + ¢2A2pec(j),i +vpecyyy J=1,2,---9 4.7)

Se obtienen los ingresos ajustados a partir de los coeficientes estimados, se suman los ingresos
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ajustados por grupo de educacion y a la suma se le toman logaritmos. Se obtienen 9 observaciones,
una por cada grupo de educacidn. Las observaciones del padre se ponderan de dos formas distintas,
dado que al ser més individuos en la muestra de padres que en la de hijos, la suma de los ingre-
sos en los grupos de padres es mayor. Los ponderadores empleados son el nimero de individuos
empleados en la regresion de hijos; y el nimero de individuos empleados en la regresion de hijos
entre 25 y 50 afios. Los logaritmos de las sumas de los hijos en funcién de las sumas de los padres

se presentan en la Figura 11 y la Figura 12.

Finalmente, se calcula la elasticidad intergeneracional del ingreso con una regresiéon por MCO de
las 9 sumas de los hijos en funcién de las 9 sumas de padres. Los resultados se presentan en la
Tabla 17. Se obtiene un Spp de 0.59 (columna (1)) y 0.63 (columna (2)), usando el primer y el

segundo ponderador, respectivamente.

El procedimiento anterior se repitié empleando las muestras truncadas, es decir, muestras que no
incluyen los percentiles 0.01 y 0.99. Los resultados no cambian, como se aprecia en las columnas
(3) y (4) de la Tabla 12. El empleo del pseudopanel no es sensible a la presencia de observaciones

atipicas.

La construccién del pseudopanel descrita en esta seccién supone que el patrén de ingresos, como
el de la Figura 5, representa el patron de los individuos en el curso de sus vidas. El procedimien-
to implica que los efectos cohorte sobre el patron de educacion e ingresos son minimos, que es

respaldado por la estabilidad en la relacion entre educacion e ingreso a través del tiempo.

En la Seccién 2.5 se menciond que existe un trade - off entre el numero de cohortes y el nimero de
observaciones en cada cohorte. En este caso, se construyeron sélo 9 cohortes para tratar de que en
cada uno de ellos se tuvieran suficientes observaciones y evitar el problema de muestras pequefias.
Dado el pequeiio nimero de observaciones para las estimaciones, los resultados obtenidos con
el pseudopanel deben tomarse con cautela. En futuras investigaciones, una mayor cantidad de

observaciones permitiria construir pseudopdneles con més cohortes.
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Capitulo 5

Discusion

Los resultados de la Seccion 4.1 y 4.4 sugieren que la elasticidad intergeneracional del ingreso
en México se encuentra en el orden de 0.31 a 0.54 (de acuerdo a la metodologia tradicional de
MC2E2M) y 0.60 (con la estimacion empleando un pseudopanel). Los resultados del pseudopanel
deben tomarse en cuenta pero con precaucion, debido al limitado nimero de observaciones en el

analisis.

Comparada con otros paises de América Latina, para los cuales existen estudios comparables, la
elasticidad intergeneracional en México es de las mas bajas, implicando un alto grado de movilidad
social. En el contexto de una de las regiones mds desiguales del mundo en la distribucién del
ingreso, una baja elasticidad intergeneracional sugiere una mayor igualdad de oportunidades en
Meéxico que en el resto de los paises con cifras comparables. Sin embargo, los resultados deben
interpretarse con cautela, pues como se muestra en la Seccion 4.1.3, en algunas de las estimaciones
realizadas variando la edad de los padres y los hijos, la elasticidad intergeneracional estimada por
MC2E2M no permite afirmar categdricamente que la movilidad social en México es mayor que en

los paises latinoamericanos con estudios comparables.

Los resultados de la Seccion 4.2 muestran que la relacion de los ingresos de los padres y los hijos
no es consistente con la presencia de restricciones de crédito, resultados que constrantan con el
caso de Brasil, pais para el cual Andrade et al. (2003) encuentran que restricciones de crédito

podrian explicar la baja movilidad social.
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Los resultados de la Seccion 4.3 muestran que la educacion incrementa mas el ingreso de los
hijos en la parte alta de la distribucion condicional de ingresos que en la parte baja. Esta evidencia
sugiere que la educacion es relativamente mas valiosa en la parte alta de la distribucion condicional.
Estos resultados contrastan con los obtenidos para Estados Unidos por Eide y Showalter (1999),
quienes encuentran que la educacién es mds valiosa en la parte baja de la distribucién condicional
de ingresos. Los resultados sugieren que el componente circunstancial de la educacion es més
importante en la transmision de ingresos entre generaciones para los individuos mas habilidosos.
Puede ser que la variable de educacion ajustada por circunstancias esté indicando el acceso que
tienen los jovenes a las conexiones sociales, estatus social y relaciones laborales de sus padres. Se

recomienda profundizar en este andlisis en futuras investigaciones.

La implicacién de politica es que una politica educativa que busque mayor equidad debe enfocarse
hacia los individuos menos habilidosos para tratar de que se beneficien en mayor medida de los

afios dedicados a la educacion que sus padres les brindan.

La literatura sobre movilidad social, especialmente la que se basa en la estimacion de la elasti-
cidad intergeneracional del ingreso, ha mejorado sustancialmente la metodologia para estimarla
de una manera mas precisa. Sin embargo, atin quedan muchas interrogantes respecto a las fuerzas
que rigen la relacion entre los ingresos entre generaciones. Las siguientes reflexiones invitan a

profundizar en el estudio de la movilidad social:
¢ Cudl es la [ optima?

Si una =1 implica que el esfuerzo y la inversioén en capital humano no tiene efecto alguno sobre
el ingreso de los hijos, pues éste dependera completamente del ingreso de los padres, y esto se
considera injusto bajo el concepto de igualdad de oportunidades, ;juna 5=0 es lo ideal? Una =0
implica alto riesgo y variabilidad en el ingreso laboral. De acuerdo con la hipétesis del ingreso
permanente, los individuos tratan de suavizar su consumo, por lo que los individuos preferirdn una

situacion que les de mayor certeza respecto a su ingreso.

Por otro lado, una situacién con S=1 estara relacionada con trampas desigualdad, desincentivando
la inversion en capital humano, pues, sin importar lo que los individuos reciban de sus padres en

forma de educacion o realicen en forma de esfuerzo, permaneceran atrapados en el nivel social en
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que nacieron (Azevedo y Bouillon (2009)).
/ Qué nos dice comparar la B de Chile con la 3 de México?

En primera instancia, hacer comparaciones entre las estimaciones de la elasticidad intergenera-
cional en dos paises podria ser informativa sobre las diferencias de igualdad de oportunidades
entre los dos paises. Sin embargo, el modelo de Becker y Tomes ignora el rol de las politicas redis-
tributivas, como la politica educativa, la politica tributaria, los programas para elevar el bienestar,
subsidios y combate a la pobreza, las cuales podrian tener un efecto importante en la transmisién

del ingreso, al modificar los incentivos y restricciones que los individuos enfrentan.

Pocos estudios han tomado en cuenta el rol de las politicas publicas, pero siempre considerando
las politicas como exdgenas. En cambio, Ichino et al. (2010) proponen un modelo de transmision
intergeneracional del ingreso en el que identifican los pardmetros estructurales que rigen la movil-
idad intergeneracional. En su modelo, las decisiones privadas y colectivas determinan el nivel de
movilidad social de equilibrio. Los autores proponen un marco en el que los padres deciden cudnto
invertir en capital humano para los hijos, dado un nivel exdgeno de habilidad genética. La inver-
sion privada sélo puede cubrir parcialmente el riesgo de tener baja habilidad genética, por lo que
tienen incentivos para crear instituciones publicas que cubran la otra parte del riesgo de tener baja

habilidad. Un ejemplo de estas instituciones es el sistema de educacion publica.

Estos autores modelan la educacion publica como un sistema de aseguramiento que incrementa el
ingreso de los hijos menos habilidosos a costa de un ingreso menor de los mas habilidosos. Més
aun, incluso si la educacién pueda proveerse sin costo, una S=0 no es necesariamente el equilibrio,
pues el sistema perjudica los intereses de las dinastias ricas. Las diferencias de 3 entre paises se
rigen por las instituciones que determinan las politicas redistributivas, por lo que dos sociedades
con los mismos pardmetros de altruismo, nivel de PIB, grado de transmision bioldgica y cultural
de las caracteristicas familiares, discriminacion en el mercado laboral y fallas en los mercados
financieros, pueden presentar diferencias en la magnitud de (3, dependiendo de la identidad de la

familia decisiva en el proceso politico.

El papel del sistema educativo en la transmision intergeneracional del ingreso es destacado en la

presente investigacion.
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¢ Por qué solo estudiar la transmision del ingreso?

El estudio de la transmision intergeneracional de caracteristicas familiares distintas al ingreso es el

objeto de un creciente nimero de investigaciones.

De entre estas caracteristicas, la mds estudiada es la transmision de la educacion. Sin embargo,
quizds el mayor defecto que enfrenta el enfoque es que no considera la calidad de la misma, por lo
que aumentos en los afios de educacién en la poblacién no se relacionan necesariamente con una

sociedad mas meritocratica (Azevedo y Bouillon (2009)).

A nivel empirico, cominmente se estima la elasticidad de la escolaridad entre padres e hijos. Para
los paises industrializados, la evidencia sugiere que la elasticidad de la escolaridad es mayor que la
elasticidad del ingreso. Por ejemplo, Grawe (2001) encuentra que la elasticidad de la escolaridad en
Alemania es de 0.26, mientras que Behrman et al. (2001) estiman su magnitud en 0.35 para Estados
Unidos. Para Latinoamérica, la evidencia muestra que la elasticidad de la educacién es mucho més
alta que para los paises desarrollados. Behrman y sus coautores estiman una elasticidad de 0.70 en
Brasil, 0.70 en Colombia y 0.50 en Perd. Con los datos de la presente investigacion y a manera
de exploracion, se estimé la elasticidad intergeneracional de la educacién, con una regresion que
incluye los afios de educacion de los hijos como variable dependiente y a los afios de escolaridad
del padre y un polinomio de edad como variables explicativas. Se estima una elasticidad de la

educacion para la muestra disponible de 0.46 (ver Tabla 18).

Si las caracteristicas familiares explican los logros en materia de educacion, entonces una baja
movilidad social resulta si el papel que juegan las caracteristicas familiares en las oportunidades
para obtener una mayor educacion. Sin embargo, la movilidad educacional es s6lo uno de los
canales por los que la movilidad de ingresos es transmitida entre generaciones. La evidencia de la
Seccidn 4.3 sugiere que la educacion absorbe buena parte del poder explicativo que tiene el ingreso
del padre sobre el ingreso del hijo, sin embargo, una parte importante queda sin ser explicada. Los
efectos que un mayor nivel de escolaridad produce dentro del hogar deberan ser objeto de futura

investigacion.

En afios recientes, la disponibilidad de datos, sobre todo en paises desarrollados, ha permitido el

estudio de otras caracteristicas que podrian explicar los mecanismos que operan detrds de la trans-
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mision del ingreso. Por ejemplo, la transmision del coeficiente intelectual (1Q) y la habilidad, de la
ocupacion, de la salud, de las actitudes y el comportamiento social, del consumo y de la riqueza,

entre otros. Black y Devereux (2010) presentan una revision detallada de estos estudios.

Entender los mecanismos detrds de la J intergeneracional es el siguiente paso para proponer

mejores politicas publicas, encaminadas a promover la igualdad de oportunidades.
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Conclusiones

En la presente investigacion se emplea la metodologia estandar en los estudios de movilidad so-
cial para estimar la elasticidad intergeneracional del ingreso en México. Haciendo uso del método
de minimos cuadrados en dos etapas en dos muestras (MC2E2M) se estima la elasticidad inter-
generacional del ingreso en 0.31. Variando la edad de los hijos y los padres en la muestra usada
para calcular la elasticidad intergeneracional, el estimador crece hasta 0.54. Estimando el mismo
pardmetro empleando un pseudopanel, se obtiene una elasticidad del orden de 0.60 (aunque dada
la cantidad de observaciones para del pseudopanel, los resultados de este procedimiento deben
tomarse con cautela). La elasticidad estimada para México es menor que la estimada para paises
latinoamericanos con estudios comparables, al menos usando el método estandar de MC2E2M,
con hijos de entre 25 y 40 afios y padres en los “prime age years” (como es estandar en la literatura

de transmision intergeneracional).

Como es documentado en la literatura, la elasticidad intergeneracional estimada varia de acuerdo a
la edad de los padres e hijos en la muestra, debido a la variacién de los ingresos a lo largo del ciclo
de vida. El trabajo muestra que la edad en la que se eligen a los hijos para estimar la elasticidad
intergeneracional determina de manera importante la magnitud del estimador. La edad de los padres
tiene un efecto menor en tanto se escojan padres alrededor de los “prime age years”. Por lo tanto,

no puede afirmarse categéricamente que haya mayor movilidad social en México.

Explorando no linealidades en el ingreso y analizando el grado de persistencia a lo largo de la
distribucién condicional, los resultados no son consistentes con la presencia de restricciones de
crédito. Estos resultados, junto con una elasticidad relativamente baja en la media sugieren que

existen mecanismos redistributivos que mejoran las oportunidades de los individuos menos habili-
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dosos con respecto a los mas habilidosos (posiblemente el sistema de educacion publica).

El andlisis del papel de la educacién en la transmision del ingreso destaca el papel de la inversion
en capital humano como uno de los principales mecanismos de transmision intergeneracional,
aunque existen otros mecanismos dentro del hogar que no son capturados por la transmisioén de
la escolaridad. El papel de la educacion es relativamente més importante en la parte de alta de
la distribucion condicional de ingresos. El andlisis de la educacion, al incluirla en las regresiones
de transmision intergeneracional, obecede a la hipétesis derivada de los modelos tedricos de que
la inversion en capital humano es el principal mecanismo de transmision intergeneracional del
ingreso. El problema puede verse como uno en el que los padres invierten en activos (educacion)

para sus hijos, que les dan rendimientos cuando se vuelven adultos.

Aunque se ha avanzado considerablemente en la metodologia para estimar la elasticidad inter-
generacional del ingreso, mucho queda por investigar sobre los mecanismos que subyacen a la
B intergeneracional. La literatura reciente ha tenido notables avances en direccién del andlisis de
la transmision de otras caracteristicas familiares entre generaciones. La generacién de bases de
datos cada vez mas ricas permitird hacer andlisis que permitan explicar los complicados procesos
detras de la transmision del ingreso y tomar decisiones de politica que promuevan la igualdad de

oportunidades en la sociedad.



Anexos
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Anexo A. Supuestos suficientes para la estimacion en dos mues-
tras

En esta seccion se muestran las condiciones suficientes para la estimacién empleando dos muestras.
Se sigue a Angrist y Krueger (1992), pp. 330y 331.

Sea el modelo de interés:

ylle(s—f—é“l, 2':1,...,77,

donde X; y ¢; pueden estar correlacionadas.

Suponer que existe un vector de variables instrumentales Z; que tiene la siguientes propiedades:

Z'e[\/n ~ N(0,9)
p lim (Z'X/n) = Xyx

n—oo

Entonces, el estimador de VI es:

6= (X'ZO'Z'X)T X' ZQ 7 2y

~

En la practica, €2 es reemplazada por un estimador consistente, {2, que para el caso de una muestra

es >, ZIZ;7 /n, donde E; es un estimador de ¢ obtenido usando MC2E para estimar 4.

Notar que el estimador de VI puede escribirse como una funcion de dos conjuntos de momentos

muestrales. El primer conjunto consiste del producto cruzado de los instrumentos y los regresores,Z’ X /n.
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El segundo conjunto consiste del producto cruzado de los instrumentos y la variable dependiente,

Z'y/n.

Suponer ahora que las observaciones de y, X y Z fueron tomadas de cada una de las poblaciones

muestreadas en los dos conjuntos de datos. Las dos muestras se escriben como:

Sh:{(yh“XhZ;th)y Z:].,”I'Lh}7 h:1,2

Sin embargo, los conjuntos de datos a los que se tiene acceso contienen solo a ; y Z; en una
muestra y a X, y Z5 en otra. Entonces, un conjunto de supuestos suficientes para la estimacion en

dos muestras se escribe formalmente como:

Supuesto Al:

(1) P h’m (Z;LXh/nh) :EZX ’ \/n_h(Z;LXhé/nh—ZZX(S) NN(O,wh); h: 1,2

np—r00

(2) (4l = Xadl/v/m = (Zie1) //m ~ N(0,m)

Sea g,(0) = Ziy1/n1 — Z4 X520 /ny y notando que g,(8) = Zje1/n1 + (Z1 X1 — Z5X5/n2)d, el
supuesto A/ implica las condiciones de momentos que motivan la estimaciéon en dos muestras:

gn(9) tiene probabilidad limite cero en tanto ny, ny — 0.

El supuesto A/ es suficiente para la estimacion en dos muestras. Sin embargo, la aplicacion del

estimador en dos muestras se simplifica al restringir las muestras a que cumplan lo siguiente:
Supuesto A2:

(1) Los momentos estimados de la muestra 1 son independientes de los momentos estimados de la

muestra 2.

(2) Sea ny[n4| el nimero de observaciones de la segunda muestra, vista como funcion del nimero
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de observaciones de la primera, entonces lim,,, ,,(n1/n2[n1]) = k para alguna constante k.

Estos supuestos llevan a una forma simple y computacionalmente accesible de la matriz de ponder-
adores y permite usar n; en la normalizacion, en lugar de una normalizacion mas compleja de los
momentos provenientes de S}, usando n. En particular, usando A2, /n1g,(d) tiene una matriz de
covarianzas limite & = ¢, +kws, donde ¢; es la matriz de covariazas limite de ([Z]y; /n1]—Xzx0).

Para ver esto, notar que:

gn(0) ={Z1/n1 = B2x0} — (Vna/v/n2){[Z5X20/\/na/na] — [(V/n2//n1)Ezx6]}

tal que cuando n; — oo

Viiga(8) ~ {VmlZiy/n — L2x8] — Vk/a[ 23 X8 /o — £7x6]}

~ N(07 ¢1 + ng)

El estimador 6ptimo ¢ minimiza una forma cuadrética del Método Generalizado de Momentos

(MGM), m,,(8) = n1g,(6)'® g, (). Esta forma cuadrética es minimizada por:

8 = ([X3Z2 /2] 07V [ 23 X2 /2)) ™" X [ X325 /12) @7 [ Ziyp /101

Notese que se puede reemplazar ® en la férmula anterior por ® /ny; = ¢1/n; + Wa /N9, donde @1 y
W, son estimadores consistentes. Por tanto, al restringir el limite de la muestra de n, /ny en A2(2)

no se afetan los estimadores empleados.
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Anexo B. Tablas
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Tabla 1: Seleccion de los hijos en la muestra (varones de 25 a 40 afios en 2006)

Educacién del padre disponible Educacion del padre no disponible

Ingreso cero (1) Ingreso positivo (2) Ingreso cero (3) Ingreso positivo (4) Todos (5)
N 384.00 1784.00 9.00 52.00 2229.00
Edad, media 32.15 32.52 30.78 33.52 32.48
Educacién
Media 9.83* 9.10 9.33 7.92% 9.20
Desv. Est. 3.89 3.65 2.55 3.75 3.71
Log ingresos
Media 7.97 8.02 7.97
Desv. Est. 0.68 0.61 0.68

Se realiz6 una prueba de medias de cada variable con respecto a la media de la muestra total
Cifras en negritas corresponden a la muestra de hijos seleccionada
* Cifras estadisticamente distintas a la media de todos los individuos (al 10 %)



Tabla 2: Prueba ¢ de diferencias de medias del ingreso por grupo de edad (padres)

Edad 39 41 43 45 47 49 51 53 55

39 0.000 -1454.817 -1157.871 -444.939 -1995.949 -228.196 198.695 -224.771 -615.581
t (0.000)  (-1.256) (-1.022)  (-0.489)  (-1.658)  (-0.218)  (0.229)  (-0.242)  (-0.430)
41 0.000 296.946  1009.878 -541.132 1226.621 1653.512 1230.046 839.236
t (0.000) (0.204) (0.758) (-0.340) (0.854) (1.259) (0.868) (0.4406)
43 0.000 712932 -838.078  929.675 1356.566  933.1 542.29
t (0.000) (0.552) (-0.533) (0.660) (1.071) (0.684) (0.291)
45 0.000 -1551.01  216.743  643.634  220.168 -170.642
t (0.000) (-1.141) (0.187) (0.709) (0.228)  (-0.106)
47 0.000 1767.753 2194.644 1771.178 1380.368
t (0.000) (1.176) (1.661) (1.246) (0.687)
49 0.000 426.891 3.425 -387.385
t (0.000) (0.385) (0.003)  (-0.217)
51 0.000 -423.466 -814.276
t (0.000)  (-0.482)  (-0.518)
53 0.000 -390.81
t (0.000)  (-0.231)
55 0.000

t (0.000)

La hipétesis nula es que la diferencia de las medias es cero

Ninguna diferencia es estadisticamente distinta de cero

Para cada afio, se toman los ingresos de los grupos de edad del afio previo y el afio siguiente

98
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Tabla 3: Prueba F' de diferencias de varianzas del ingreso por grupo de edad (padres)

Edad 39 41 43 45 47 49 51 53 55
39 1.000 0.597 0.628 1.032% 0.616 0.764 1.238 1.198 0.515
F (1.000)  (0.356)  (0.395)  (1.066)  (0.379)  (0.584)  (1.533)  (1.436)  (0.265)
41 1.000 1.053% 1.729 1.031% 1.281 2.074 2.007 0.863
F (1.000)  (1.109)  (2.991)  (1.064)  (1.640)  (4.303)  (4.030)  (0.745)
43 1.000 1.642 0.979% 1.216 1.970 1.906 0.820
F (1.000)  (2.698)  (0.959)  (1.479)  (3.881)  (3.635)  (0.672)
45 1.000 0.596 0.740 1.199 1.161 0.499
F (1.000)  (0.356)  (0.548)  (1.439)  (1.347)  (0.249)
47 1.000 1.242 2.011 1.946 0.837
F (1.000)  (1.542)  (4.045)  (3.788)  (0.700)
49 1.000 1.620 1.568 0.674
F (1.000)  (2.624)  (2.458)  (0.454)
51 1.000  0.968* 0.416
F (1.000)  (0.936)  (0.173)
53 1.000 0.430
F (1.000)  (0.185)
55 1.000
F (1.000)

La hipétesis nula es que el cociente de desviaciones estdndar es la unidad

Para cada afo, se toman los ingresos de los grupos de edad del afio previo y el afio siguiente

* Coeficientes estadisticamente iguales a la unidad
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Tabla 4: Caracteristicas de la muestra

Variables Obs. Media Desv. Est Min. Mix.
Reporte de los hijos (2006) *

Edad 1784  32.52 4.75 25.00 40.00
Educacion 1784  9.10 3.65 0.00 20.00
Ingreso 1784 4338.52 4662.18 200.00 150000.00
Log del ingreso 1784 797 0.68 5.12 11.74
Edad del padre (1992) 1784  48.65 10.55 25.00 86.00
Educacién del padre (1992) 1784 4.53 3.81 0.00 20.00
Reporte de los padres (1992) **

Edad 3075  46.00 4.82 39.00 55.00
Educacién 3075 4.80 4.67 0.00 20.00
Ingreso 3075 196243 5301.21 3.67 123288.30
Log del ingreso 3075 8.20 1.17 2.73 13.16

* Datos de la EMS 2006
** Datos de la ENIGH92
Los datos monetarios representan valores reales (2002=100)
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Tabla 5: Clasificaciones de ocupacion y educacion

Categoria

OCUPO1
OCUPO2
OCUPO3
OCUP0O4
OCUPO5
OCUPO6
OCUPO7
OCUPO8
OCUPO09
OCUP10
OCUP11
OCUP12
OCUP13
OCUP14
OCUPI5
OCUP16
OCUP17
OCUP18
OCUPI19
OCUP20

Ocupacién
CMO*

Sin ocupacién

Profesionistas

Técnicos

Educaciéon

Arte, espectaculo y deporte

Funcionarios y directivos

Agricolas, ganaderos, silvicolas, caza y pesca

Jefes y supervisores en fabricacion artesanal e industrial
Artesanos y trabajadores fabriles en la ind. de la transf.
Operadores de maquinaria fija y equipos en la industria
Ayudantes y peones en la fabricacion artesanal e industrial
Conductores de maquinaria y medios de transporte

Jefes de departamento, coordinadores y supervisores
Trabajadores de apoyo en actividades administrativas
Comerciantes, empleados del comercio y agentes de ventas
Ambulantes

Servicios personales en establecimientos

Servicios domésticos

Proteccién, vigilancia y fuerzas armadas

Otros

Educaciéon
MC2E2M
Categoria Afos de Educacion
EDUC1  0-5
EDUC2  6-8
EDUC3  9-11
EDUC4  12-14
EDUCS >14
Pseudopanel
Categoria Afos de Educacion
Cat. 01 0
Cat. 02 0-5
Cat. 03 6
Cat. 04 7-8
Cat. 05 9
Cat. 06 10-11
Cat. 07 12
Cat. 08 14-15
Cat. 09 >15

* Clasificacion Mexicana de Ocupaciones



Tabla 6: Resultados de la regresion de la primera etapa

(1 2 3) 4 5 (6)

LINGP LINGP LINGP LINGP LINGP LINGP
Variables Coef. E.E. Coef. E.E. Coef. E.E. Coef. E.E. Coef. E.E. Coef. E.E.
EDAD 0.225**%* (0.080) 0.227***  (0.081) 0.12 (0.081) 0.179**  (0.078) 0.176**  (0.078) 0.149**  (0.071)
EDADC -0.002*** (0.001) -0.002*** (0.001) -0.001 (0.001) -0.002**  (0.001) -0.002** (0.001) -0.002** (0.001)
EDUCACION 0.138***  (0.004) 0.093***  (0.005)
OCUPO1 -2.084%*%  (0,154) -1.022%** (0.160) -0.878*** (0.178) -1.015*** (0.171)
OCUPO3 -0.920*** (0.162) -0.271*  (0.159) -0.025 (0.182) -0.162 (0.174)
OCUP0O4 -0.476%** (0.182) -0.353** (0.174) -0.216 (0.180) -0.109 (0.167)
OCUPO5 -1.268*** (0.229)  -0.425*  (0.224) -0.265 (0.237)  -0.405*  (0.222)
OCUPO6 0.126 (0.160) 0.415%** (0.154) 0.566*** (0.161)  0.274% (0.158)
OCUP0O7 -2.149%** (0,126) -0.853*** (0.142) -0.732*** (0.160) -0.801*** (0.155)
OCUPOS8 -0.771%%%  (0.186) -0.073 (0.183) 0.097 (0.197) 0.07 (0.186)
OCUP09 -1.631%** (0.130) -0.510%** (0.140) -0.360** (0.161) -0.416*** (0.155)
OCUP10 -1.562%**  (0.164) -0.482*** (0.169) -0.327* (0.188) -0.408** (0.178)
OCUPI11 -2.079%%*  (0.146) -0.837*** (0.157) -0.700*** (0.175) -0.764*** (0.167)
OCUPI12 -1.398***  (0.142) -0.349**  (0.148) -0.187 (0.170) -0.241 (0.163)
OCUP13 -0.452%**%  (0.172) 0.008 (0.167) 0.204 (0.180) 0.113 (0.171)
OCUP14 -1.372%%%  (0.169) -0.545*** (0.168) -0.345*  (0.190) -0.397** (0.180)
OCUP15 -1.043%%*  (0.140) -0.212 (0.143) -0.035 (0.162) -0.133 (0.156)
OCUP16 -1.699%**  (0.168) -0.680*** (0.171) -0.525%** (0.190) -0.572%** (0.179)
OCUP17 -1.905%**  (0.149) -0.780*** (0.157) -0.623*** (0.177) -0.680*** (0.168)
OCUP18 -1.952%*% (0.300) -0.711** (0.296) -0.607** (0.307) -0.668** (0.281)
OCUP19 -1.712%%%  (0.166) -0.660*** (0.170) -0.495%** (0.190) -0.544%** (0.179)
OCUP20 -3.007**%* (0.181) -1.506*** (0.194) -1.511*** (0.205) -1.499*** (0.193)
EDUCO02 0.651**%  (0.044) 0.447%%% (0.045) 0.382*** (0.041)
EDUCO03 0.911***  (0.069) 0.573***% (0.071) 0.493***  (0.065)
EDUC04 1.351%*%*  (0.076) 0.820***  (0.086) 0.775*** (0.078)
EDUCO05 2.201**%%  (0.074) 1.521%*% (0.109) 1.240*** (0.106)
CONS 2.277 (1.854) 2.497 (1.876) 7.174%*% (1.881) 4.126%*  (1.805) 4.229**  (1.816) 4.879*** (1.655)
Est. F 442.900 205.320 60.070 76.220 65.230 59.960
Obs. 3,075 3,075 3075 3,075 3,075 3,002
R Cuadrada Ajust. 0.301 0.285 0.288 0.350 0.343 0.329

#5% p<0.01, ** p<0.05, * p<0.1
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Tabla 7: Log del ingreso del padre en 1992 ajustado con los coeficientes de la primera etapa

Variables Obs. Media Desv. Est. Min. Max.

LINGPUNO* 1784 8.010 0.641 4916 10.299
LINGPDOS** 1784 7.993 0.645 4.879 10.483
LINGPTRES*** 1784 8.010 0.564 5.470 9.986

* Con nivel de educacidn y categorias de ocupacion
** Con categorias de educacion y categorias de ocupacion
**% Con categorias de educacion y categorias de ocupacion, muestra de padres truncada

Tabla 8: Resultados de la regresion de la segunda etapa

(D (2) (3) 4)

LINGH LINGH LINGH LINGHADJ
Variables Coef. E.E. Coef. E.E. Coef. E.E. Coef. E.E.
LINGPDOS 0.312%** (0.029) 0.196***  (0.014)
EDAD 0.109**  (0.052) 0.108** (0.052) 0.086*  (0.049) 0.115%** (0.025)
EDADC -0.001*  (0.001) -0.001* (0.001) -0.001 (0.001) -0.002%** (0.000)
LINGPUNO 0.329***  (0.028)
LINGPTRES 0.310%** (0.029)
CONS. 3.464%*%*% (0.844) 3.342*** (0.847) 3.879*** (0.795) 4.329*** (0.405)
Obs. 1784 1784 1761 1784
R Cuadrada Ajust. 0.095 0.103 0.085 0.184

%k p<0.01, ** p<0.05, * p<0.1
Todos los errores son errores boostrap

Tabla 9: Log del ingreso del hijo en 2006, reportado y ajustado

Variables Obs. Media Desv. Est. Min. Max.
LINGH 1784 7.9695 0.6788 5.1229 11.7430
LINGHADJ 1784 7.9695 0.3292 6.9437 9.8300

* Ajustado con un polinomio de edad, categorias de educacién y categorias de ocupacion



Tabla 10: Coeficientes de regresion variando la edad del hijo

Variables LINGH

Gpo. Edad 26 27 28 29 30 31 32 33
LINGPDOS 0.301 0.325 0.403 0.403 0.416 0.369 0.360 0.436
E.E. (0.078) (0.069) (0.074) (0.083) (0.074) (0.063) (0.068) (0.073)
EDAD 0.280 -0.156 -0.271 -0.194 -0.150 1.291 1.516 -1.428
E.E. (1.738) (0.894) (0.979) (1.016) (0.940) (1.089) (1.113) (1.145)
EDADC -0.005 0.003 0.005 0.004 0.003 -0.021 -0.024 0.021
E.E. (0.033) (0.017) (0.017) (0.018) (0.016) (0.018) 0.017) 0.017)
CONS. 1.500 7.016 8.231 6.815 6.273 -15.158 -19.117 28.151
E.E. (22.991) (12.147) (13.725) (14.752) (14.133) (16.806) (17.515) (18.942)
Obs. 398 490 477 465 474 427 404 375

R Cuadrada Ajust. 0.059 0.072 0.106 0.108 0.114 0.095 0.090 0.124
Variables LINGH

Gpo. Edad 34 35 36 37 38 39 40 41
LINGPDOS 0.461 0.468 0.456 0.495 0.479 0.486 0.461 0.460
E.E. (0.072) (0.082) (0.078) (0.067) (0.066) (0.069) (0.078) (0.090)
EDAD -1.588 -0.097 2.600 0.227 0.545 -1.186 -0.221 -2.730
E.E. (1.182)  (1.235) (1.344) (1.344) (1.520) (1.624) (1.688) (2.219)
EDADC 0.024 0.002 -0.036 -0.003 -0.008 0.015 0.003 0.033
E.E. (0.017) (0.018) (0.019) (0.018) (0.020) (0.021) (0.021) (0.027)
CONS. 30.875 4921 -42.496  -0.098 -5.463 27.890 8.516 60.087
E.E. (20.231) (21.777) (24.128) (24.821) (28.866) (31.533) (33.570) (45.082)
Obs. 378 339 352 346 342 286 296 257

R Cuadrada Ajust. 0.141 0.155 0.141 0.159 0.144 0.161 0.125 0.123
Variables LINGH

Gpo. Edad 42 43 44 45 46 47 48 49 50
LINGPDOS 0.383 0.375 0.400 0.401 0.449 0.496 0.334 0.254 0.376
E.E. (0.090) (0.111) (0.115) (0.130) (0.136) (0.152) (0.186) 0.217) (0.255)
EDAD -0.621 3.592 2.783 -0.831 -5.723 -0.873 -0.040 7.014 8.338
E.E. (2.154) (2.509) (2.720) (2.850) (3.515) (3.784) (4.840) (6.327) (5.739)
EDADC 0.008 -0.042 -0.032 0.009 0.062 0.010 0.001 -0.072 -0.085
E.E. (0.026) (0.029) (0.031) (0.032) (0.038) (0.040) (0.051) (0.065) (0.057)
CONS. 16.706  -72.159 -55.334 24571 136.366 22.969 4.438 -165.171  -200.082
E.E. (45.180) (53.919) (59.424) (63.934) (81.038) (88.241) (115.516) (153.455) (143.057)
Obs. 227 193 195 156 143 120 92 66 49

R Cuadrada Ajust.  0.083 0.076 0.088 0.089 0.130 0.119 0.043 0.018 0.096

Todos los errores son errores bootstrap
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Tabla 11: Coeficientes de regresion variando la edad del padre

Variables LINGH
Gpo. Edad 34 35 36 37 38 39 40 41 42 43
LINGPDOS 0.434 0.342 0.486 0.127 0.085 0.200 0330 0318 0495 0.540
E.E. (0.268) (0.275) (0.210) (0.193) (0.142) (0.162) (0.102) (0.102) (0.084) (0.085)
EDAD 2.311 1.767 -0.496 -0.978 -1.325 -0.612 -0.193 -0.112 -0.228 -0.086
E.E. (2.130) (2.019) (0.829) (0.771) (0.472) (0.556) (0.306) (0.260) (0.207) (0.172)
EDADC -0.035 -0.027 0.007 0.014 0.020  0.009 0.003 0.002 0.004 0.001
E.E. (0.033) (0.031) (0.012) (0.011) (0.007) (0.008) (0.004) (0.004) (0.003) (0.002)
CONS. -33.205 -23.173  12.483 23.663 29458 16473 8538 7.083 7.687  4.953
E.E. (34.394) (33.742) (14.555) (13.307) (8.260) (9.656) (5.478) (4.696) (3.653) (3.198)
Obs. 41 50 69 76 104 107 189 200 233 243
R Cuadrada Ajust.  0.074 0.021 0.088 -0.004 0.040 0.019 0.063 0.060 0.149 0.155
LINGH
Gpo. Edad 44 45 46 47 48 49 50 51 52 53
LINGPDOS 0.487 0.456 0.445 0.415 0412 0407 0421 0403 0394 0411
E.E. (0.082) (0.090) (0.082) (0.072) (0.067) (0.066) (0.069) (0.065) (0.069) (0.074)
EDAD -0.041 -0.046 -0.031 -0.023 0.030 0.058 0.157 0.181 0.155 0.126
E.E. 0.147)  (0.124)  (0.128) (0.105) (0.107) (0.096) (0.088) (0.072) (0.064) (0.070)
EDADC 0.001 0.001 0.000 0.000 -0.000 -0.001 -0.002 -0.002 -0.002 -0.002
E.E. (0.002) (0.002) (0.002) (0.001) (0.001) (0.001) (0.001) (0.001) (0.001) (0.001)
CONS. 4.623 4.953 4.885 4.987 4.078 3.644 1.587 1.286 1.852  2.280
E.E. (2.806) (2.490) (2.496) (2.048) (2.022) (1.925) (1.780) (1.525) (1.408) (1.578)
Obs. 294 276 305 331 362 352 410 414 422 394
R Cuadrada Ajust.  0.131 0.112 0.112 0.098 0.118 0.114 0.124 0.122  0.117  0.109
LINGH
Gpo. Edad 54 55 56 57 58 59 60 61 62 63
LINGPDOS 0.422 0.476 0.493 0.512 0439 0454 0436 0437 0368 0.458
E.E. (0.072) (0.076) (0.071) (0.069) (0.067) (0.069) (0.067) (0.074) (0.092) (0.118)
EDAD 0.082 0.045 0.046 0.015 0.007 -0.001 -0.001 0.006 0.003 0.021
E.E. (0.053) (0.062) (0.061) (0.054) (0.059) (0.066) (0.060) (0.066) (0.072) (0.082)
EDADC -0.001 -0.001 -0.001 -0.000  -0.000 -0.000 -0.000 -0.000 -0.000 -0.000
E.E. (0.001) (0.001) (0.001) (0.001) (0.001) (0.001) (0.001) (0.001) (0.001) (0.001)
CONS. 3.003 3.310 3.176 3.635 4376 4563 4709  4.585 5222  4.180
E.E. (1.164) (1.389) (1.335) (1.253) (1.324) (1.500) (1.365) (1.492) (1.755) (1.945)
Obs. 467 403 416 393 436 365 420 399 406 318
R Cuadrada Ajust.  0.098 0.110 0.114 0.120 0.085 0.105 0.087 0.079 0.047 0.064

Todos los errores son errores bootstrap
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Tabla 12: Coeficientes de regresion de la estimacion por regresion cuantil

LINGH
Cuantil Variables Coef. * E.E. Pseudo R Cuad.

MCO LINGPDOS 0.300 (0.029) 0.081
CONS 5.574 (0.229)

0.1 LINGPDOS 0.360 (0.045) 0.034
CONS 4.305 (0.380)

0.2 LINGPDOS 0.281 (0.034) 0.029
CONS 5.268 (0.274)

0.3 LINGPDOS 0.261 (0.039) 0.039
CONS 5.614 (0.316)

0.4 LINGPDOS 0.240 (0.039) 0.028
CONS 5.964 (0.310)

0.5 LINGPDOS 0.262 (0.020) 0.040
CONS 5.916 (0.166)

0.6 LINGPDOS 0.236 (0.028) 0.029
CONS 6.266 (0.227)

0.7 LINGPDOS 0.265 (0.033) 0.037
CONS 6.170 (0.262)

0.8 LINGPDOS 0.296 (0.041) 0.042
CONS 6.084 (0.323)

0.9 LINGPDOS 0.280 (0.044) 0.047
CONS 6.467 (0.345)

Sélo se incluye un término lineal del ingreso del padre

Estimacion con 1784 observaciones

Todos los errores son errores bootstrap

* Todas las variables son significativas al 1 %
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Tabla 13: Coeficientes de regresion de la estimacion por regresion cuantil con términos cuadraticos

LINGH
Cuantil Variables Coef. E.E. Pseudo R Cuad.

MCO LINGPDOS -0.968*** (0.287) 0.090
LINGPDOSC 0.0807%** (0.018)
CONS 10.588*** (1.148)

0.1 LINGPDOS 0.506 (0.526) 0.034
LINGPDOSC -0.009 (0.032)
CONS 3.7755% (2.187)

0.2 LINGPDOS -0.114 (0.566) 0.029
LINGPDOSC 0.024 (0.033)
CONS 6.887%** (2.405)

0.3 LINGPDOS -0.112 (0.536) 0.039
LINGPDOSC 0.024 (0.033)
CONS 7.066%** 2.171)

0.4 LINGPDOS -0.318 (0.385) 0.030
LINGPDOSC 0.037 (0.025)
CONS 8.055%** (1.517)

0.5 LINGPDOS -0.767 (0.574) 0.041
LINGPDOSC 0.065* (0.036)
CONS 9.9807*** (2.281)

0.6 LINGPDOS -0.814 (0.561) 0.032
LINGPDOSC 0.067* (0.036)
CONS 10.367*** (2.213)

0.7 LINGPDOS -1.920%%* (0.536) 0.046
LINGPDOSC 0.14%#%* (0.034)
CONS 14.679%%* (2.086)

0.8 LINGPDOS -2.01 1%%* (0.425) 0.062
LINGPDOSC 0.144 %% (0.026)
CONS 15.282%** (L.737)

0.9 LINGPDOS -2.7733%%* (0.915) 0.078
LINGPDOSC 0.1907%** (0.058)
CONS 18.304%** (3.595)

*Hk p<0.01, ** p<0.05, * p<0.1

Se incluye un término lineal y un término cuadrético del ingreso del padre
Estimacion con 1784 observaciones

Todos los errores son errores bootstrap
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Tabla 14: Coeficientes de regresion de las variables de circunstancia asociadas a la educacion de
los hijos

(1)

EDUC
Variables Coef. E.E.
EDUCP 0.395%** (0.025)
OCUPO1 0.000 (0.000)
OCUPO3 -0.939 (1.073)
OCUPO4 -0.301 (0.979)
OCUPO5 -2.080* (1.212)
OCUPO0O6 1.495 (1.231)
OCUPO7 -1.084 (0.791)
OCUPO8 -0.928 (1.074)
OCUPO09 -1.219 (0.769)
OCUP10 -0.551 (0.857)
OCUP11 -2.034%* (0.953)
OCUP12 -0.826 (0.787)
OCUP13 -0.652 (1.597)
OCUP14 -0.305 (0.923)
OCUP15 -0.570 (0.794)
OCUP16 -0.244 (0.967)
OCUP17 -0.893 (0.855)
OCUP18 -2.105%* (1.064)
OCUP19 -1.336 (0.877)
OCUP20 -0.360 (0.937)
RURAL -0.714%%* (0.172)
INDIG -1.424%%* (0.472)
CONS. 8.694 %% (0.807)
Est. F 28.830
Obs. 1784
R Cuadrada Ajust. 0.247

5% p0.01, ** p<0.05, * p<0.1

Tabla 15: Educacién de los hijos, reportada y ajustada por circunstancias

Variables Obs. Media Des. Est. Min. Max.
EDUC 1784 9.101457 3.650969 0 20
EDUCADJ* 1784 9.101457 1.846196 5.336207 16.50951

* Ver Seccion 4.3 para los detalles sobre el ajuste por circunstancias
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Tabla 16: Canal de la educacion en la transmision intergeneracional del ingreso

MC2E2M Regresion cuantil
0.1 0.2 0.3 0.4 0.5 0.6 0.7 0.8 0.9

Var. Depend. LINGH (1) (2) 3) 4) 5) (6) (7 ®) ) (10)
Panel A. Especificacion sélo con ingreso del padre *
LINGP2 a) 0.312 0.361 0323 0285 0.281 0.269 0261 0.278 0.298  0.305
E.E. (0.029)  (0.049) (0.027) (0.043) (0.032) (0.026) (0.028) (0.032) (0.038) (0.048)
Observ. 1784
R Cuad. Ad;j. 0.095
Panel B. Especificacion incluyendo educacién del hijo *
LINGP2 b) 0.073 0.119 0.075 0.078 0.099 0.096 0.044 0.050 0.078 0.033
E.E. (0.037)  (0.086) (0.045) (0.047) (0.039) (0.038) (0.048) (0.041) (0.047) (0.063)
EDUC ¢) 0.115 0.101  0.095 0.102 0.083 0.095 0.109 0.116 0.118 0.138
E.E. (0.013)  (0.026) (0.018) (0.018) (0.015) (0.015) (0.017) (0.014) (0.018) (0.017)
Observ. 1784
R Cuad. Ad;j. 0.139
Panel C. Diferencia en los coeficientes del ingreso estimados
a)-b) 0.239 0241 0.248 0.207 0.183 0.173 0218 0.228  0.220 0.273
% b)/a) 0.234 0.331 0.231 0275 0350 0358 0.167 0.180 0.262  0.107
% c)la) 0.367 0279 0293 0356 0294 0352 0419 0416 0395 0454
% 1-b)/a)-c)/a) 0.399 0390 0476 0368 0356 0290 0415 0404 0343 0.440

* Las regresiones incluyen un polinomio cuadratico para la edad del hijo
Todos los errores son errores bootstrap



Tabla 17: Coeficientes de regresion de la estimacion del pseudopanel

(D (2) 3) 4)

SUMHIJOS SUMHIJOS SUMHIJOS SUMHIJOS
Variables Coef. E.E. Coef. E.E. Coef. E.E. Coef. E.E.
SUMPADRESPI a) 0.591***  (0.123)
SUMPADRESP2 b) 0.639***  (0.117)
SUMPADRESPIT c¢) 0.592%**  (0.124)
SUMPADRESP2T d) 0.640***  (0.118)
CONS 12.557**%*% (0.334) 12.469*** (0.311) 12.560*** (0.335) 12.473*** (0.312)
Obs. 9 9 9 9
R Cuadrada Ajust. 0.767 0.809 0.766 0.807

% p<0.01, ** p<0.05, * p<0.1

a) Usando el ponderador 1

b) Usando el ponderador 2

¢) Usando el ponderador 1 con la muestra truncada
d) Usando el ponderador 2 con la muestra truncada

L9



Tabla 18: Elasticidad intergeneracional de la educacion

(1) (2)
EDUC EDUC

Variable Coef. E.E. Coef. E.E.
EDUCP 0.460*** (0.020) 0.460*** (0.020)
EDAD -0.091  (0.253)
EDADC 0.001 (0.004)
CONS 7.018%** (0.118) 8.425** (4.062)
Obs. 1784 1784

R Cuadrada Ajust.  0.230 0.230

5% p0.01, ** p<0.05, * p<0.1
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Anexo C. Figuras
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Logaritmo del ingreso del hijo
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